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اٌزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ثبعزخذاَ رم١ٕبد رعٍُ ا٢ٌخ ٚأصشٖ عٍٝ ِغزٜٛ ر١ّٙذ 

 اٌّصش٠خ اٌج١ئخ اٌذخً: ثبٌزطج١ك عٍٝ

 د/ ادّذ ع١ذ محمد اثٛ اٌّعبطٝ 

 ِذسط اٌّذبعجخ ثّعٙذ اٌذٌزب

 اٌعبٌٝ ٌٕظُ اٌّعٍِٛبد الإداس٠خ ٚاٌّذبعج١خ  

 اٌٍّخص:
اوٍؾبصتتجٝخ  تتٛ اتتٗا اوٍذتتبٜٝ   اد اتتىخ  ٌٍٖب صتتبد رٍٕٝتت  عتت ا اوزيتت ٜ اد اصتتزٕ ا اوجؾتتش      

أصتت  اصتتز  اي  ٗا تٌٝتتبد رذىتتً اٞوتتخ  تتٛ اوزّجتتئ ثبوزيتت ٜ اد وٍذ  تتخ  اوتت  ه ٌتتُ ٌّمتتٗ  ٌؾبصتتجٛ 

ٖاعزٍت  اوجؾتش عىتٛ اوٍّٕغٝتخ اوٍ جيتخ عىتٛ لب تخ او ت لبد اوٍؾبصجٝخ عىتٛ ٌٍب صتبد رٍٕٝت  اوت  ه  

اوٍص ٚ  ٖ باخً ثبوز لٝز عىٙ او ت لبد اوصتّبعٝخ  تٛ اوةزت ح ٌتُ اوٍيٝ ح  ٛ صٗق ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ 

 095صتّٗاد  ٖثىتتذ عّٝتخ او  اصتخ  4أٚ أَ اوٍ ح اوٍزبؽخ وىضىضىخ اوزٌّٝخ ٌ رٕب  9199اوٙ  9102

 ٌ بٔ ح.

ٖعٗد  ت ٖق عٗٔ ٜتخ  اد د٤وتخ اؽصتبئٝخ ثتُٝ ٖرٍضىذ أًٔ اوّزبئظ اوزٛ رٗاىذ اوٕٝب او  اصخ  ٛ      

عُ ط ٜق اوزي ٜ اد اوٍؾبصتجٝخ ثبصتز  اي  ٗا تٌٝتبد رذىتً اٞوتخ ٖاوزيت ٜ اد اوٍؾبصتجٝخ  رٍٕٝ  او  ه

ا٠صتبوٝت اوزيىٝ ٜتخ اوٍزٍضىتخ ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜتخ ٌٖذّٜٗتخ ثتُٝ اوٍزّجؤ ثٕب ثبصز  اي ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ  

 خ اوتٛ ٖعتٗد ٖثتُٝ  ٗا تٌٝتبد رذىتً اٞوتخ وىزّجتئ ثبوزيت ٜ اد اوٍؾبصتجٝخ   ثب٢اتب Probitأصىٗة  ٛ 

رٍٕٝتت  اوتت  ه عتتُ ط ٜتتق اوزيتت ٜ اد اوٍؾبصتتجٝخ ثبصتتز  اي   تت ٖق عٗٔ ٜتتخ  اد د٤وتتخ اؽصتتبئٝخ ثتتُٝ 

 . ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوةذىٝخ وذّٝخ او  اصخ

 رذىً اٞوخ  اوتبثخ اوذ ٗائٝخ  او جمبد اوذصجٝخ  ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه.اٌىٍّبد اٌذاٌخ: 

Abstract: 

The research aimed to present accounting estimates in light of relevant 

standards and income smoothing practices from an accounting perspective, to 

determine the impact of using machine learning algorithms in predicting accounting 

estimates on income smoothing practices. The research relied on the applied 

methodology on all companies registered in the Egyptian stock market, especially 

by focusing On industrial companies in the period from 2019 to 2022, meaning that 

the period available for the time series is 4 years, and the study sample amounted to 

125 observations. 

The most important findings of the study were that there were significant differences 

with statistical significance between smoothing income through accounting 

estimates using machine learning algorithms and accounting estimates predicted 

using traditional methods. There were also significant and significant differences 

between traditional methods represented by the Probit method and machine learning 

algorithms for predicting estimates. Accounting, in addition to the presence of 

significant, statistically significant differences between income smoothing through 

accounting estimates using machine learning algorithms and the actual accounting 

estimates for the study sample. 
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 أٚلاً: الإطبس اٌعبَ ٌٍجذش
 ِشىٍخ اٌجذش:  1/1

وي  أدد ظ ٖا ع ي اوزؤل  اوٍؾٝ خ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٖاوجذ  او  صٛ      

ٕٗوخ اوٍز٥تي  ٛ ا٠ؽمبي اوٍزذىيخ ثبع ادٔب ٌٖ اعذزٕب  ٖريىت ا٠صٗاق اوٍبوٝخ  ٖص

رذ إب وىزؾٝزاد ا٢دا ٜخ ٖا٠  با  ٖاوزٛ ٜز رت عىٕٝب رٗ ٝ  ٌذىٌٗبد غٝ  ٌٗصٗق 

ثٕب  ٛ اويٗائً اوٍبوٝخ ٌُٖ صً ّٜزظ عّٕب رضىٝه ٌضز  ٌٛ ٔذْ اوٍذىٌٗبد  ِٖزٝغخ 

٤تدٜبد د عخ اوزذيٝ  ٖع ي اوزؤل   ٛ ٌذىٌٗبد اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖ باخ  ٛ ظه 

خ ٖاصز  إٌب وٍؾبصجخ اويٍٝخ اوذبدوخ ٖرذ د اوضٝبصبد اوٍؾبصجٝخ ر ٗ  اوٍذبٜٝ  اوٍؾبصجٝ

 اوٍزبؽخ  ٛ ٌذبوغخ اوجّٗد اوٗا دح ثبويٗائً اوٍبوٝخ.

ِٖم اً وزٍزع اوٍ ٜ َٖ ثٍ ِٖخ لجٝ ح  ٛ رؾ ٜ  اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٖرٗقٝذ ٖؽغً     

اوزتٝٝ   ٛ اوزي ٜ  اوٍؾبصجٛ  ِٖزٝغخ ٤صزت٥ن اوٍذبوغبد ٖاوٍٍب صبد اوج ٜىخ لٗصٝىخ 

٢ظٕب  اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٖرؾٜٗىٕب ٌٍب ٜغت أَ رمَٗ عىٝٓ اوزيب ٜ  اوٙ ٌب ر غت أَ 

اوزيب ٜ  وىتٝ   ٌٍب ٜذّٙ اصز  اي ا٢دا ح وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  رمٕ ح ا٢دا ح  ٛ ٔذْ

لؤداح غٝ  ٌجبش ح وىز٥عت ؽٝش رذمش ريب ٜ  ا٠ ثبػ  غجبد ا٢دا ح ث ٤ً ٌُ ا٠داا 

 . (Chung, et al., 2022)اوٍبوٛ ا٠صبصٛ وى  لخ 

 ٖق  ريٗي ا٢دا ح ثٍٍب صبد رٍٕٝ  او  ه عُ ط ٜق رتٝٝ  ثذض اوضٝبصبد     

اوٍؾبصجٝخ اوٍضز  ٌخ  ٛ اع اد قٗائٍٕب اوٍبوٝخ ث مه ٌزذٍ  ٌُ  ٥ن اوز٥عت ثزٗقٝذ 

ٖؽغً ا٠ِ  خ اوزغب ٜخ ٖريىٝه اوّةيبد اوزي ٜ ٜخ   ي  رىغؤ ادا ح او  لخ وز ةٝض 

أ ثبؽٕب  ٥ن اوضّٗاد اوغٝ ح ٖر زّٜٕب ٢اب زٕب ٠ ثبػ اوضّٗاد  اد او لٗد 

ٕ ا رؾيٝق ا٤صزي ا   ٛ او  ه ٌٍب ٜ ن عىٛ اصزي ا  ا٤قزصبدٚ أٖ اوزض ً  ٖ وك ث

 اوٗاع ا٤قزصبدٚ وى  لخ ٖٜؾةز اوٍضزضٍ َٖ عىٛ تٜبدح اصزضٍب ارًٕ  ٛ او  لخ 

(Egbunike, et al, 2023). 

زؾضُ اوزّجئ ٌُٖ صً ٜضزّزظ اوجبؽش أَ ّٔبك ؽبعخ ؽزٍٝخ ٢صزذٍبن ريّٝبد ع ٜ ح و    

عخ ع ي اوزؤل  ٖاوزؾٝز اوزٛ ر زص ثٕب اوزي ٜ اد د ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖريىٝه 

ضبع  عىٛ تٜبدح ٌٗصٗقٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٌُٖ صً ٜيىه ٌُ اوٍؾبصجٝخ ٌٍب ٜ

 وك ٠َ ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ أاجؾذ غٝ  قبد ح عىٙ ٌٗاعٕخ ٌٍٖب صبد رٍٕٝ  او  ه  

 د عخ اوزذيٝ  ثبويٗائً اوٍبوٝخ ٖاوزؾٝزاد ا٢دا ٜخ ٖاوزض ً.

 ضه اوزيّٝبد اوزٛ ٍٜمُ ٌُ  ٥وٕب أبؽش أَ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٌُ ٖٜ ٘ اوج     

  ؽٝش رذ  أؽ    ٖع اوذلبا ا٤ا ّبعٛ اوزٙ ح ٌضزٗ٘ دقخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝختٜبد

ريٗي ثذٍىٝخ رؾىٝه اوجٝبِبد ثبصز  اي او ٗا تٌٝبد ٢ٜغبد ا٠ٍِبط اوضٍّٝخ ٌُٖ صً 
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  لٍب (Hunt, et al. 2022)رّجئاد ؽٗن اوٍضزيجه  ر جق ا٠ٍِبط اوٍٗعٗدح وذٍه

رؾٗن  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ اوجٝبِبد او بي اوزٛ ٍٜمُ أَ رمَٗ لجٝ ح ع اً أٖ غٝ  

ٌةٌٕٗخ أٖ ؽزٙ  اد ٌذ  خ غٝ  لبٌىخ اوٛ ثٝبِبد ٌّزمٍخ ٌٖةٌٕٗخ ٌُٖ صً ٌذىٌٗبد 

 .(Chen, et al., 2022) ٌةٝ ح

وٝخ رٕ ا اوٙ رزجع أص  اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ ٖثبوزبوٛ  بَ او  اصخ اوؾب     

اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ِم اً وىؾبعخ اوٍبصخ و قخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖدٖ ٔب  ٛ 

رؾضُٝ عٗدح اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ ٖاوّم ح اوٍضزيجىٝخ وىٗاع اوٍبوٛ ٖا٠داا اوز تٝىٛ 

او  ه ٖٜضبع  اوٍضزضٍ ُٜ  ٛ ار ب  وى  لخ ٖٔذا ث ٖ ْ  ٜؾ  ٌُ ٌٍب صبد رٍٕٝ  

ق ا اد اصزضٍب ٜخ  شٝ ح  ٖٔٗ ٌبوً ٜ زج  اع ائٝب  ٛ اوجٝئخ اوٍص ٜخ   غً أٍٔٝزٓ  ٛ 

 اوةز ح اوؾبوٝخ.

 ِٚٓ صُ ٠ّىٓ ٌٍذساعخ اٌذب١ٌخ ص١بغخ ِشىٍزٙب فٟ اٌزغبإي اٌزبٌٟ؟

اٌّذبعج١خ ٌٍذذ ِٓ ً٘ ٕ٘بن أصش لاعزخذاَ خٛاسص١ِبد رعٍُ الاٌخ ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد 

 ِّبسعبد ر١ّٙذ اٌذخً؟

 أ١ّ٘خ اٌجذش: 1/2

 ٛ اٗا ٌ مىخ اوجؾش رزٍضه أٍٔٝزٓ اوذىٍٝخ  ٛ ري ًٜ ط ق ع ٜ ح وزٜبدح عٗدح      

ؾ  ٌُ وىاوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌُ  ٥ن اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ 

وذ٥قخ ثٍّٕٝب  ٛ رّبٖوذ اٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ٖ وك وّ  ح او  اصبد اوٍؾبصجٝخ اوزٛ 

  .اوجٝئخ اوٍص ٜخ

ثٍّٝب رضزٍ  أٍٔٝخ اوجؾش اوذٍىٝخ ٌُ اٌمبِٝخ اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ      

تٜبدح عٗدح اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوزٛ رذمش اوم ٖا ا٤قزصبدٜخ اوؾبوٝخ 

ب  اوي ا اد ا٤قزصبدٜخ  ٖاوزٗقذبد اوٍضزيجىٝخ ٖٔذا ث ٖ ْ ٜي ي اوٍذىٌٗبد اوٍةٝ ح ٤ر 

ٖ وك ِم اً وزيىٝه  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ و  عخ ع ي اوزؤل  ٖاوزؾٝز اوزٛ ر زص ثٕب 

اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌٍب ٜؾ  ٌُ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ٖٜزٜ  ٌُ صيخ ٌضز  ٌٛ 

ب ٝخ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ  ٖثبوزبوٛ  بَ د اصخ رىك اوذ٥قخ  ٛ اوجٝئخ اوٍص ٜخ ق  ٜي ي أدوخ اا

ث ؤِٕب  ٛ ا٠صٗاق اوّبشئخ ٖا٠قه ر ٗ اً  ٖٔٗ ٌب ٜذ  دا ذبً قٜٗبً ٤ع اا ٔذْ او  اصخ 

  ٛ ثٝئخ ا٠عٍبن اوٍص ٜخ. 

 أ٘ذاف اٌجذش:  1/3

ٜزٍضه اوٕ ا او ئٝضٛ وٕذا اوجؾش  ٛ ٌذ  خ أص  اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ      

وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ عىٛ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٍٖٜمُ رؾيٝق ٔذا اوٕ ا ٌُ 

 ٥ن د اصخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌُ ٌّمٗ  ٌؾبصجٛ  ٖا زٝب  او ٗا تٌٝخ ا٠ ضه 

خ ٖأص   وك عىٛ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٖ وك وىؾصٗن عىٙ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝ

 دوٝه ٌُ اوٗاقع اوذٍىٛ ٌُ او  لبد اوٍيٝ ح  ٛ اوجٗ اخ اوٍص ٜخ.
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 ِجبي اٌجذش:  1/4

ٜيزص  اوجؾش عىٛ د اصخ أص  اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد       

ع او  اصخ  ٛ لب خ او  لبد اوٍؾبصجٝخ عىٛ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٖٜزٍضه ٌغزٍ

اوٍيٝ ح  ٛ صٗق ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ اوٍص ٚ ٖ باخً ثبوز لٝز عىٙ او  لبد اوصّبعٝخ  

ٖوذوك قبي اوجبؽش ثبصزجذبد اوجّٗك ٖش لبد اوزؤٌُٝ ٖاوٍئصضبد اوٍبوٝخ وٍب وٕب ٌُ 

طجٝذخ  باخ  ِٖم اً ٠َ اوي ا  اوٗتا ٚ اوصبد  ث ؤَ ر جٝق ٌذبٜٝ  اوٍؾبصجخ 

   بِٓ ٍٜمُ وىجبؽش رؾ ٜ  اوةز ح اوزٌّٝخ 62ث قً  9102ٜخ اوٍذ وخ ابد  صّخ اوٍص 

أٚ أَ اوٍ ح اوٍزبؽخ وىضىضىخ اوزٌّٝخ  9199اوٙ  9102وى  اصخ اوؾبوٝخ  ٛ اوةز ح ٌُ 

 ٌ بٔ ح. 095صّٗاد  ٖثىتذ اوذّٝخ اوّٕبئٝخ اوصبوؾخ وىزؾىٝه  4ٌ رٕب 

 اٌذساعبد اٌغبثمخ ٚرذذ٠ذ اٌفجٛح اٌجذض١خ:  1/5

رؤصٝ  اوزتٝ اد اوغٗٔ ٜخ ا زجب   (Albrecht., et al, 2023)اصزٕ  ذ د اصخ      

 ASC 250( عىٙ  بئ ح ا٠ ثبػ  ٛ اٗا ٌذٝب  MCEs ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ )

ٖرٗاىذ او  اصخ اوٛ أَ اوزتٝ اد  FASBاوصبد  عُ ٌغىش اوٍؾبصجخ اوٍبوٝخ 

اوغٗٔ ٜخ  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٛ اوٍزٗصظ رزٜ  ٌُ  بئ ح ا٠ ثبػ اوزٛ ٜزً قٝبصٕب 

ٌُ  ٥ن اوي  ح اوزّجئٜخ و١ ثبػ وىز  يبد اوّي ٜخ اوٍضزيجىٝخ ٖاصزغبثخ اوٍضزضٍ ُٜ 

ض او  لبد ٠ جب  ا٠ ثبػ  عىٙ او غً ٌُ أَ اوّزبئظ او  اصخ أشب د اوٙ أَ ثذ

رؾ د رٗقٝذ رّةٝذٔب وزتٝ اد اوغٗٔ ٜخ  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ وزؾيٝق أٔ اا ا٠ ثبػ 

رغزذة ٌ اعذخ  ASC 250اوٍ غٗثخ  لٍب أٖاؾذ او  اصخ أَ ا صبؽبد 

اوٍضزضٍ ُٜ ٖاوغٕبد اوزّمٍٝٝخ  ٌٍب ٜ ٝ  اوٙ أَ اوزتٝ اد اوغٗٔ ٜخ  ٛ اوزي ٜ اد 

 ح ا٠ ثبػ. اوٍؾبصجٝخ ٔٛ أداح ٌمىةخ ٢دا 

ا زجب  اوذ٥قخ ثُٝ لضب خ اوزي ٜ   (Boone, et al, 2023)لٍب رّبٖوذ د اصخ     

( اوٍزؤاىخ  ٛ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ وى  لخ ٌٖٝه او  لخ وزىجٝخ رٗقذبد AEIاوٍؾبصجٛ )

أ ثبػ اوٍؾىىُٝ أٖ اوزتىت عىٕٝب ٌٖب ا ا لبِذ ٔذْ اوذ٥قخ ٌ ةةخ ٌُ  ٥ن  ج ح ري ٜ  

ٌضزٗ٘ ٌمزت اوٍ ّٜخ أٖ اوٍضزٗ٘ اوٗطّٛ  ٖرٗاىذ أًٔ ِزبئظ او  اصخ  اوٍ اعع عىٙ

اوٛ ٖعٗد ع٥قخ اٜغبثٝخ ثُٝ لضب خ اوزي ٜ  اوٍؾبصجٛ ٖاوٍٝه اوٙ رىجٝخ رٗقذبد اوٍؾىىُٝ  

لٍب ٖع د او  اصخ اويىٝه ٌُ ا٠دوخ اوزٛ ر ٝ  اوٙ أَ اوذ٥قخ رضذف ثضجت  ج ح 

 ري ٜ  اوٍ اعذُٝ. 

ِم ح عبٌخ شبٌىخ (Kureljusic, & Karger, 2023)  ذ د اصخ ق ٌ ٛ ؽُٝ       

وىّزبئظ اوؾبوٝخ ؽٗن لٝةٝخ اصز  اي اوذلبا ا٤ا ّبعٛ ٖ ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ 
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 Scopus  ٖWeb ofأغ اا رؾضُٝ اوزّجئ  ٛ اوٍؾبصجخ اوٍبوٝخ  ٖاصز  ٌذ او  اصخ 

Science  ٖرٗاىذ او  اصخ اوٛ د اصخ 44ليٗاع  ثٝبِبد عىٍٝخ ٖثىتذ ؽغً اوذّٝخ  

أِٓ ٍٜمُ وى  لبد ريًٝٝ  ٗا تٌٝبد اوذلبا ا٤ا ّبعٛ ٖرذىً اٞوخ ا٠لض  ٥ٌئٍخ 

 ٤ؽزٝبعبرًٕ اوذٍىٝخ ثب٢اب خ اوٛ ِغبؽٕب  ٛ رؾضُٝ اوزّجئ.

عىٙ   Hendijani Zadeh, 2022)(Hammami &ثٍّٝب  لزد د اصخ       

ٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ  ٖقبٌذ او  اصخ اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزّجئ ثٍ

ثزيضًٝ ٌٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ اوٛ ادا ح ا٠ ثبػ عىٛ أصبس ا٤صزؾيبق ٖادا ح ا٠ ثبػ 

-9104 ٥ن اوةز ح  COMPUSTATاوؾيٝيٝخ  ٖاصز  ٌذ او  اصخ قبع ح ثٝبِبد 

  ٖرٗاىذ او  اصخ اوٛ أَ  ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ رزةٗق  ٛ اوزّجئ 9102

 ثٍٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ. 

ٌب ا ا لبِذ او  لبد رؾ د رٗقٝذ  (Chung et al, 2022)ثٍّٝب  ؾصذ د اصخ       

  ( ٌع ٌ اعبح ٌذبCAEsٜٝق ا ارٕب ٢ع اا رتٝٝ اد  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ )

  9102اوٙ  9116عج  عٍٝع اوؾضبثبد ٌُ عبي  CAEأ ثبؽٕب  ٖثبصز  اي ثٝبِبد 

اوزٛ رزٜ  او  ه ٜزً رّةٝذٔب  ٛ  CAEs% ٌُ 92.0ٖرزٍضه أًٔ ِزبئظ او  اصخ  ٛ أَ 

أقه ٌُ ٌذٝب  ا٠ ثبػ اوٍزٗقذخ  ومُ اد اط  CAEأٖقبد رمَٗ  ٕٝب أ ثبػ ٌب قجه 

CAE  ثبوٍذٝب  ٖ وك ثٕ ا اوؾصٗن عىٙ ٜضٍؼ ث مه  ذبن وى  لخ ثبوٗ با

 "ا٤غزضبن اوٍبوٛ اومجٝ " ٖٖاع او  لخ  ٛ ٌٗاع رؾيٝق أ ثبػ ٌضزيجىٝخ اٜغبثٝخ.

اوضٗا عىٙ اٌمبِٝبد رؾضُٝ ادا ح  et al, 2021) (Almaqtariٖ لزد د اصخ      

خ ا٠ ثبػ وزيٝٝ  ٌٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ ٖا٤ؽزٝبن اوٍبوٛ  ٖقبٌذ او  اصخ ثذٍه ٌ اعذ

و١دثٝبد اوٍزبؽخ ؽٗن ادا ح ا٠ ثبػ ٖالز با ا٤ؽزٝبن ثٕ ا ٌذ  خ ٌّٕغٝخ ا٠صبوٝت 

ٖاوزيّٝبد اوٍضز  ٌخ  ٛ ا٠ثؾبس اوضبثيخ وزؾ ٜ  ادا ح ا٠ ثبػ ٖالز با ا٤ؽزٝبن  

ٖأشب د ِزبئظ او  اصخ اوٙ أَ ا٠ثؾبس اوضبثيخ  ٛ رؾضُٝ ادا ح ا٠ ثبػ رزجبُٜ ثُٝ ع ح 

أٚ ٌُ ٔذْ اوزيّٝبد رؾضّٝبً ٌضبوٝبً ٢دا ح ا٠ ثبػ   لٍب أٖاؾذ اوّزبئظ  ريّٝبد ٖوً رٗ  

أَ ٌؾ داد ادا ح ا٠ ثبػ ٌذي ح ثّباً عىٙ ِٗع ٖؽغً لٝبِبد ا٠عٍبن ٌٍب ٜزٜ  ٌُ 

رذيٝ  اٌمبِٝبد اوزؾضُٝ  ٖأٖاذ او  اصخ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزّجئ 

 ب ٖريٝٝ ٔب.ثٍٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ وىؾ  ٌّٕ

ثٍذ  خ أص  دٖ   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ  (Ding et al, 2020) ٖقبٌذ د اصخ      

رؾضُٝ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖ وك ث وٝه ٌُ ٌ بوجبد ٖ ضبئ  ش لبد اوزؤٌُٝ 

  ٖرٗاىذ او  اصخ اوٛ أَ  ٗا تٌٝبد 9104اوٙ  0226 ٥ن اوةز ح ٌُ  ا٠ٌ ٜمٝخ

رذىً اٞوخ ٍٜمُ أَ رؾضُ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثمةباح عبوٝخ ٌُٖ صً رذزت  بئ ح 

 اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ وىٍضزضٍ ُٜ.
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دٖ   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  (Amel-Zadeh et al, 2020)ثٍّٝب رّبٖوذ د اصخ      

 رٕب عىٙ اوزّجئ ثذ٥ٌخ ٖؽغً عٗائ  ا٠صًٕ غٝ   ٛ رؾىٝه اويٗائً اوٍبوٝخ ٌُ  ٥ن ق 

اوذبدٜخ ؽٗن اع٥ِبد ا٠ ثبػ ثّباً عىٙ ثٝبِبد اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٖ وك  ٥ن اوةز ح 

  ٖأٖاؾذ ِزبئظ او  اصخ أَ  ٗا تٌٝبد اوتبثخ اوذ ٗائٝخ ٖاو جمبد 0220-9102

ٖاوٍّب ط او  ٝخ ٌضه اوذصجٝخ اوٍزم  ح رزةٗق  ٛ ا٠داا عىٙ او جمبد اوذصجٝخ اوذٍٝيخ 

OLS ٖLasso لٍب أشب د او  اصخ اوٛ أِٓ  ٛ ؽبوخ اصز  اي رّجئاد او ٗا تٌٝبد  

 ٛ اصز ارٝغٝخ ا٤صزضٍب  ٜزضؼ أَ  ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ رٍُٕٝ عىٙ عٍٝع 

ً وىزّجئ ث دٖد  او ٗا تٌٝبد ا٠  ٘ ٖأَ او  ق غٝ  او  ٝخ رئدٚ أدااً أ ضه ِضجٝب

    خ. ذه اوضٗق اوٍز

أص  أٍٔٝخ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ  ٛ  (Bertomeu, 2020)ثؾضذ د اصخ لٍب       

أثؾبس اوٍؾبصجخ اوزغ ٜجٝخ  باخً أص   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ عىٛ رؾضُٝ اوزي ٜ اد 

اوٍؾبصجٝخ  ٖرٗاىذ ِزبئظ او  اصخ اوٛ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ رؾضُ اوزي ٜ اد 

دا ح ٖٔذا ث ٖ ْ ٜؾضُ ٌُ عٗدح اوٍذىٌٗبد اوٍؾبصجٝخ  لٍب اوٍؾبصجٝخ عُ ري ٜ اد ا٢

أٖاؾذ او  اصخ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ رذ ٛ ٌضب اد وٍذ  خ ا٠صجبة اوزٛ 

 رزضجت  ٛ ٖاع ا٢دا ح وزي ٜ اد  بطئخ.

 رذ١ًٍ اٌذساعبد اٌغبثمخ ٚرذذ٠ذ اٌفجٛح اٌجذض١خ:

  ٛ اٗا او  اصبد اوضبثيخ  رٗاه اوجبؽش اوٙ ٌب ٜىٛ:

 ٍٝب ٜزذىق ثبو  اصبد اوزٛ رّبٖوذ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ أظٕ د د اصخ  

(Albrecht., et al.,2023)  ٌٛ  عىٛ ٌ ٚ أٍٔٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ وٍضز

٠َ اوزتٝ اد اوغٗٔ ٜخ  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٛ اوٍزٗصظ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٖ وك 

اوي  ح اوزّجئٜخ و١ ثبػ وىز  يبد  رزٜ  ٌُ  بئ ح ا٠ ثبػ اوزٛ ٜزً قٝبصٕب ٌُ  ٥ن

ٖأَ اوزتٝ اد اوغٗٔ ٜخ   اوّي ٜخ اوٍضزيجىٝخ ٖاصزغبثخ اوٍضزضٍ ُٜ ٠ جب  ا٠ ثبػ

 ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٔٛ أداح ٌمىةخ ٢دا ح ا٠ ثبػ  ٖأل د عىٛ  وك د اصخ 

(Chung, et al., 2022)  ثبد اط اوزتٝ اد  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٜضٍؼ ث مه

ذبن وى  لخ ثبوٗ با ثبوٍذٝب  ٖ وك ثٕ ا اوؾصٗن عىٙ "ا٤غزضبن اوٍبوٛ اومجٝ "  

 ٖٖاع او  لخ  ٛ ٌٗاع رؾيٝق أ ثبػ ٌضزيجىٝخ اٜغبثٝخ.

أٌب  ٍٝب ٜزذىق ثبو  اصبد اوزٛ رّبٖوذ اوذ٥قخ ثُٝ  ٗا تٌٝبد رذىً ا٤وخ  

 Bertomeu, 2020; Ding,et) ٖاوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  رٗاىذ له ٌُ

al,2020) رؾضُ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثمةباح  اوٙ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً ا٤وخ

عبوٝخ ٖرذ ٛ ٌضب اد وٍذ  خ ا٠صجبة اوزٛ رزضجت  ٛ ٖاع ا٢دا ح وزي ٜ اد 

 بطئخ  ٔذا ثب٢اب خ اوٛ لةبارٕب  ٛ اوزّجئ ثبصز ارٝغٝخ ا٤صزضٍب  ٖٔذا ث ٖ ْ 

ً رذزت  بئ ح اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ ٜؾضُ ٌُ عٗدح اوٍذىٌٗبد اوٍؾبصجٝخ ٌُٖ ص

 وىٍضزضٍ ُٜ.
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ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  (Almaqtari,et al,2021)لٍب أٖاذ د اصخ   

 ٛ اوزّجئ ثٍٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ وىؾ  ٌّٕب ٖريٝٝ ٔب  ٖارةيذ ٌذٕب د اصخ 

(Hammami, & Hendijani Zadeh, 2022)  عىٛ أَ  ٗا تٌٝخ اوتبثخ

  ٛ اوزّجئ ثٍٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ. اوذ ٗائٝخ رزةٗق

ٌذمً او  اصبد  ٛ اوجٝئخ اوٍص ٜخ رّبٖوذ ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ  ٙ د اصخ اوذ٥قخ  

 ثُٝ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖرٍٕٝ  او  ه.

ٚثبٌزبٌٟ ٠شٜ اٌجبدش أْ اٌذساعخ اٌذب١ٌةخ رغةُٙ فةٟ رةط١ةخ رٍةه اٌفجةٛح ِةٓ خة ي      

ص١ِبد رعٍةُ الاٌةخ فةٟ رفغة١ش اٌع لةخ ثة١ٓ اٌزمةذ٠شاد اٌزشو١ض عٍٝ اٌذٚس اٌزٕجئٜ ٌخٛاس

 اٌّذبعج١خ ِٚغزٜٛ ر١ّٙذ اٌذخً.

 خطخ اٌجذش: 1/6

 وزؾيٝق أٔ اا اوجؾش  صٗا ٜيٗي اوجبؽش ثزيضًٝ اوجؾش لٍب ٜىٛ:

 ا٤طب  اوذبي وىجؾش. .0

 او ىةٝخ اوّم ٜخ ٖاشزيبق اوة ٖا. .9

 او  اصخ اوز جٝيٝخ .3

 ِزبئظ اوجؾش ٖرٗاٝبرٓ ٖأًٔ ٌغب٤د اوجؾش اوٍز ؽخ  .4

 اوٍ اعع. .5

 صب١ٔبً: اٌخٍف١خ إٌظش٠خ ٚاشزمبق اٌفشٚض

ٜزّبٖن اوجبؽش  ٛ ٔذا اويضً ٌةٕٗي ٖأًٔ ثّٗد اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ   ٖلذوك      

ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  لٍب ٜزذ ا ٤صز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزّجئ 

ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖأص ٔب عىٙ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٌُٖ صً ٜزً ريضًٝ ٔذا اويضً 

 لٍب ٜىٙ: 

 عج١خ فٟ ضٛء اٌّعب١٠ش راد اٌصٍخ:اٌزمذ٠شاد اٌّذب 2/1

رٍضه اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ رؾ ٜ  أ قبي ري ٜجٝخ ٌٖي  ح ٖاوزٛ رؾزبط اوٙ ٌ اعذخ عّ      

رٗا   ٌذىٌٗبد ااب ٝخ.  ٍض٥ً ا٢عز اا ثب٠ ثبػ أٖ او ضبئ  اوّبرغخ عُ رؾيق 

ا٢وززاٌبد او ب ئخ ٖاوزٛ وً ٜزً ري ٜ ٔب ث مه ٌٗصٗق  رذزج    ٖقبد ِبرغخ عُ 

ٍضه  وك رصؾٝؼ أ  با. ٖرز ىت عٍىٝخ اع اد اويٗائً اوٍبوٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٤ٖ ٜ

ا٢صز  اي اوٍزم   وىزي ٜ اد وىذ ٜ  ٌُ اوجّٗد ٌضه: ا٠عٍب  ا٢ِزبعٝخ و١اٗن اويبثىخ 

و٥ٔز٥ك  أٖ ٍِظ ا٤ٔز٥ك اوٍزٗقع وىٍّب ع ا٤قزصبدٜخ اوٍضزيجىٝخ  ٛ رىك ا٠اٗن  

ٕب  اوززاٌبد اوضٍبِبد  رمبوٝف اوزيبع   ريبدي اوٍ زَٖ  او َٜٗ اوٍ مٗك  ٛ رؾصٝى

اويٍٝخ اوذبدوخ و١اٗن ٖا٤وززاٌبد اوٍبوٝخ اوزٛ وٝش وٕب صٗق ِ ظ)أثٗ ِصب & 

 (.9103ؽٍٝ اد  
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ٜٗع  ع د ٌُ اوذّبا   ٛ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٤ ٍٜمُ قٝبصٕب ث مه ٌٗصٗق ٖومُ      

أؽ س اوٍذىٌٗبد اوٍزبؽخ ٍٜمُ ري ٜ ٔب  يظ  ا٠ٌ  اوذٚ ٜز ىت ري ٜ اد رذزٍ  عىٛ 

(Pavic, et al., 2016)  ( ًؽُٝ  ل  5ٖارةق ٌع  وك ٌذٝب  اوٍؾبصجخ اوٍص ٚ  ق )

اؽزٍبوٝخ اذٗثخ قٝبس اوذ ٜ  ٌُ ثّٗد اويٗائً اوٍبوٝخ ث قخ ٖومُ ٍٜمُ ري ٜ ٔب  يظ ِم اً 

ً أَ  وم ٖا ع ي اوزؤل  اوزٛ رزضً ثٕب أِ  خ ا٠عٍبن  لٍب أٖاؼ ٔذا اوٍذٝب  أٜضب

ً  ٛ اع اد اويٗائً اوٍبوٝخ ٤ٖ ٜئد٘ اوٙ اوزيىٝه ٌُ  اصز  اي اوزي ٜ اد ٜذ  عزا أصبصٝب

 ٌص اقٝزٕب.

اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبوٍجبوغ  (Nangih, & Anichebe, 2021) ٖع  ذ د اصخ     

ٖاوزٛ ٜزً اع اإٔب  ٛ  اوزي ٜجٝخ وىٍذب٥ٌد اوزغب ٜخ اوزٛ ٤ ٜٗع  وٕب أصبس دقٝق وىيٝبس

ذ ُٜ أٖ ا٢دا ح  ٌُٖ صً رضزّ  اوزي ٍُ ب ٜ  اوٍبوٝخ ثّباً عىٙ ا٠دوخ اوزب ٜ ٝخ ٖؽمً او

اوزي ٜ اد اوٙ عٗاٌه  ارٝخ ٌٖٗاٗعٝخ  ٖٜزً اصز  اي اوزي ٜ اد  ٛ اوٍؾبصجخ اويبئٍخ 

عىٙ ا٤صزؾيبق وغذه اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ رمٕ  ثصٗ ح ؽيٝيٝخ ٖعبدوخ   ذبدحً ٌب ٜزً 

اوٍبوٝخ اوزب ٜ ٝخ ويٝبس آصب  اوٍذب٥ٌد أٖ ا٠ؽ اس اوزغب ٜخ اصز  إٌب  ٛ اوجٝبِبد 

 اوضبثيخ  أٖ اوٗاع اوؾبوٛ و١اه أٖ ا٤وززاي  ٖوذوك ٔٛ ع اخ وىزؾٝز ا٢دا ٚ. 

ؽُٝ ع ا اوزي ٜ اد   (IAASB)ٖارةق  ٛ  وك ٌغىش ٌذبٜٝ  اوٍ اعذخ او ٖوٝخ     

وخ ع ي ٖعٗد ٖصٝىخ قٝبس دقٝيخ عىٙ إِٔب ٌجىغ ِي ٚ ري ٜجٛ  ٛ ؽب 9112اوٍؾبصجٝخ  ٛ 

Oyewo, et al.,) 2020)( ُِِٝٗلٍب رّبٖوٕب اوٍذٕ  اومّ ٚ وىٍؾبصجُٝ اويب  CICA )

عىٛ إِٔب عجب ح عُ قًٝ ٌبوٝخ ٌ  عخ وجذض عّبا  اويٗائً اوٍبوٝخ اعزٍبداً عىٛ 

عىٛ إِٔب رذج  عُ  (PCAOB)ا٠ؽ اس اوٍباٝخ ٖاوؾبوٝخ وزىك اوجّٗد  ٖأل  ٌغىش 

ً ٖاوؾضبثبد اوزٛ ٜزً اع ادٔب  ٛ ظه ظ ٖا عً اوزؤل  ق  ّٜزظ عّٕب أ  با  ٛ اويٝ

عىٛ أَ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثٍضبثخ  (IASB)عٍىٝخ اوزي ٜ   ٖارةق ٌذٓ ٌغىش 

 (.9193ري ٜ اد ٌؾزٍىخ رزً  ٛ ظه ظ ٖا ؽبوٝخ ٌٖضزيجىٝخ غٝ  ٌئل ح )أؽٍ   

( عىٛ اعزٍبد اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ عىٛ اوزي ٜ اد ٖا٠ؽمبي اوٛ IASBؽٝش أل  ٌغىش )     

ؽ  لجٝ    ي  رٍضه اوزي ٜ اد ٖا٠ؽمبي ا٢دا ٜخ عزا لجٝ  ٌُ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٌُٖ 

اوٍٍمُ أَ رؾضُ ٔذْ اوزي ٜ اد ٌُ عٗدح اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ عُ ط ٜق رٗ ٝ  اوٍ ٜ ُٜ 

ثذض ا٠ؽٝبَ ٜزً ريىٝه عٗدح وٍذىٌٗبد ٌضزيجىٝخ ٠اؾبة اوٍصىؾخ  ٖومُ  ٛ 

ذ ٜٕب أٖ ا٢دا ح ٌُ  ٥ن اصزت٥وٕب وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٌُ اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ ٌُ قجه 

(  ٛ ٌذٝب  اوٍ اعذخ  قً PCAOBلٍب أل  ٌغىش )ٖاوز٥عت ثبوزيب ٜ  اوٍبوٝخ  

عىٛ أَ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌذ اخ وزؾٝز ا٢دا ح ث مه لجٝ   9102( عبي 9510)

aw & Whitworth, 2022)(Sh . 

ً وىٍذبٜٝ  او ٖوٝخ ٢ع اد اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ        رذج  اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  (IFRS)ٖٖ يب

عُ أؽمبي رضزّ  اوٙ أؽ س اوٍذىٌٗبد اوٍٗصٗقخ اوٍزبؽخ  ِٖم اً ومِٕٗب عزااً ٌٍٕبً ٌُ 

ٝخ وى  لبد   لٍب اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٜغت أ٤ ريىه ٌُ ٌٗصٗقٝخ ٌٖص اقٝخ اوٍذىٌٗبد اوٍبو
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ٜغت عىٙ او  لخ أَ رةصؼ عُ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوٕبٌخ ٖلذوك طجٝذخ ٌٖي ا  

اوزتٝٝ   ٛ اوزي ٜ  اوٍؾبصجٛ اوذٚ وٓ رؤصٝ  عىٙ اوةز ح اوؾبوٝخ أٖ اوذٚ ٌُ اوٍزٗقع أَ 

  ٖارةق ٌع ٔذا او أٚ Pavic,) (et al., 2016ٜمَٗ وٓ رؤصٝ  عىٙ اوةز اد اوٍضزيجىٝخ

( ٖأل  عىٛ أَ ا٢ صبػ عُ اوٍذىٌٗبد FRCNوزيب ٜ  اوٍبوٝخ اوّٝغٝ ٚ )ٌغىش ا

ً ٖعبد٤ً وضٍبَ اوزٍضٝه  ً ٌٖٗصٗقب اوٍزذىيخ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٜغت أَ ٜمَٗ ٖااؾب

 &Nangihاوصبدق وىٍذىٌٗبد اوٗا دح  ٛ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ثّٝغٝ ٜب )

Anichebe,2021). 

ٌص  اً ٔبٌبً وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌُٖ إٍّب اوٍذٝب   وذا رٍضه اوٍذبٜٝ  اوٍؾبصجٝخ     

اوذٚ ٜصف اوضٝبصبد اوٍؾبصجٝخ ٖاوزتٝٝ اد  ٛ اوزي ٜ اد  (IAS 8)اوٍؾبصجٛ او ٖوٛ 

رذ ٜه وٍجىغ اويٍٝخ او  ز ٜخ اوٍؾبصجٝخ ٖأ  با اوزتٝٝ   ٛ اوزي ٜ  اوٍؾبصجٛ عىٙ أِٓ 

و١اه  اوذٚ ّٜزظ عُ ريًٝٝ اوٗاع و١اه أٖ ا٤وززاي   أٖ ٌي ا  ا٥ٔ٢ك او ٖ ٚ 

اوؾبوٛ ٖاوٍزاٜب اوٍضزيجىٝخ اوٍزٗقذخ ٖا٤وززاٌبد اوٍ رج خ ثب٠اٗن ٖا٢وززاٌبد  أٚ 

أَ اوزتٝٝ   ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ّٜزظ عُ  اوٍذىٌٗبد ٖاوز ٗ اد اوغ ٜ ح  ٌُٖ صً ٤ 

ً و١  با  ٖومُ ٜذزج  اوزتٝٝ   ٛ أصبس اويٝبس اوٍ جق  رذ  ٔذْ اوزتٝٝ اد رصؾٝؾب

 SFSA)رتٝٝ اً  ٛ اوضٝبصخ اوٍؾبصجٝخ ٖوٝش رتٝٝ   ٛ اوزي ٜ  اوٍؾبصجٛ  ٖٜزةق ٌذٝب 

اوصبد  عُ ٌغىش ٌذبٜٝ  اوٍؾبصجخ اوٍبوٝخ  ٛ  وك ٌع ٌذٝب  اوٍؾبصجخ او ٖوٛ   (154

((IAS 8 Albrecht, et al.,2023) (Pavic, et al., 2016;. 

( عىٙ ا صبػ او  لبد عُ اوٍذىٌٗبد اوٍزذىيخ 095ٖأل  اوٍذٝب   ٛ اوةي ح )     

( 32( ثبوةي ح )IAS 8ثب٤ ز اابد اوزٛ رضذٕب ؽٗن اوٍضزيجه  ٖلٍب  ل   ٛ ٌذٝب )

ّٜجتٛ رٗاٝؼ طجٝذخ ٔذْ اوٍذىٌٗبد اوٛ عبِت ا٢ صبػ عُ طجٝذخ ٌٖي ا  اوزتٝٝ اد 

  ٖرزٍضه أًٔ Sacer, et al., 201)(6 ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖاوضٝبصبد اوٍزجذخ ثٕب 

ٔذْ اوضٝبصبد  ٛ ط ق ري ٜ  ٌ صص او َٜٗ اوٍ مٗك  ٕٝب  ط ق ري ٜ  ا٥ٔ٢ك 

 .(Nangih, & Anichebe, 2021)وى ٕ ح  ط ق ري ٜ  ا٥ٔ٢ك و١اٗن اوضبثزخ 

عىٛ أَ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ او قٝيخ  (Chung, et al., 2022)ٖأل د د اصخ      

لٍب رٗ   وىٍ ٜ ُٜ ٖصٝىخ وىزٗااه او ا ىٛ ٌٖذىٌٗبد  رذزت أٍٔٝخ اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ

ٌضزيجىٝخ وىٍضزضٍ ُٜ ٖاوٍ ب لُٝ اٞ  ُٜ  ٛ اوضٗق  ٖارةيذ ٌذٕب د اصخ 

(Albrecht, et al 2023)  ٌُ ًعىٛ أَ ا٢ صبػ عُ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٜزٝؼ لضٝ ا

ٖٜضٕه ٌُ عٍىٝخ اوٍذىٌٗبد اوزٛ ٜضٕه اصز  إٌب ٌُ قجه ٌضز  ٌٛ اويٗائً اوٍبوٝخ   

ريًٝٝ ا٠داا اوٍبوٛ وى  لبد   لٍب أِٓ ٜؾضُ ٌُ شةب ٝخ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ  لٍب ٜضبًٔ 

 ا٢ صبػ عُ اوزتٝٝ اد  ٛ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٛ ريٝٝ  ٌٍب صخ ادا ح ا٠ ثبػ. 

ثزّبٖوٕب وزؤصٝ  ا٢ صبػ عُ  (Putri, & Suputra, 2019)ٖأل  عىٛ  وك د اصخ       

 9106اوٙ  9109اوزي ٜ  اوٍبوٛ ٖاوي  ح ا٢دا ٜخ عىٙ ادا ح ا٠ ثبػ  ٛ اِ ِٖٝضٝب ٌُ 

ثّ  ٌُ ثّٗد ا٢ صبػ او ٗعٛ   33ش لخ   ٖوي  اعزٍ د او  اصخ عىٛ   345وذّٝخ ٌُ 
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ٖومُ  ٖأٖاؾذ او  اصخ أَ ا٢ صبػ عُ اوزي ٜ  اوٍبوٛ وٓ رؤصٝ  عىٙ ادا ح ا٠ ثبػ  

 (Cain, et al., 2020)وٝش وٓ رؤصٝ  لجٝ  عىٙ اوي  ح ا٢دا ٜخ  ثٍّٝب أٖاؾذ د اصخ 

اذٗثخ اع اا ري ٜ اد دقٝيخ ق  رذ ا عٗدح اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ وى     ثب٢اب خ  أَ

اوٛ اؽزٍبوٝخ ر٥عت اوٍ ٜ ُٜ ثيٍٝزٕب عُ عٍ   ٖ وك ٤عزٍبدٔب عىٛ ريٍٝٝبد  ارٝخ 

 ٌٍب ٜزٝؼ وىٍ ٜ ُٜ اوٍ ِٖخ اومب ٝخ  ٛ رؾ ٜ  اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ. و١ؽ اس اوٍضزيجىٝخ 

 ِٓ ِٕظٛس ِذبعجٟ ِّبسعبد ر١ّٙذ اٌذخً 2/2

رذج  ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه عُ ٌؾبٖوخ اوٍ ٜ ُٜ وزؾيٝق دٖا ذًٕ اوزذبق ٜخ        

رٗاٝه ٌذىٌٗبد  باخ ٌةٝ ح اوٙ أصٗاق  أس اوٍبن  رؾضُٝ اوٍذىٌٗبد اوٍزذىيخ 

 ثبػ  ٖ ةض رمىةخ  أس اوٍبن  ٖٔذا ٜذّٛ أَ ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه ثٍضبثخ عٕ  ٌُ ثب٠

قجه او  لبد وّيه ٌذىٌٗبد قٍٝخ اوٙ اوٍضزضٍ ُٜ ثٍب ٜزٗا ق ٌع ِم ٜخ ا٢شب ح  ؽٝش 

ٜزجع اوٍ ٜ ُٜ ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه لبع اا ٖقبئٛ وزيىٝه اوٍ بط  اوٍزصٗ ح ٌُ قجه 

 ,Tee)صٗاا  ٖثبوزبوٛ  ةض رمىةخ  أس اوٍبن ) اوٍضزضٍ ُٜ ٖاوٍي اُٝ عىٙ ؽ 

2020. 

ع ح رذ ٜةبد وٍٍب صخ رٍٕٝ  او  ه  (Egbunike, et al, 2023)ٖ ل د د اصخ      

ٖٔٛ إِٔب ٌؾبٖوخ ادا ٜخ وٍٍب صخ اوضى خ اوزي ٜ ٜخ ٢ع اد اوزيب ٜ  ثٕ ا ر ةٝف 

ً ٌ ٘ ا ز ٥ا اب ٛ او  ه اوزيىجبد اوٍزذٍ ح  ٛ أ ثبػ ش لبرًٕ  ٖٜيص  ثٕب أٜضب

اوٍ  ط  ٛ قبئٍخ او  ه عُ ا٠ ثبػ اوؾيٝيٝخ  أٚ أَ رىك اوٍٍب صبد عجب ح عُ ٌّٕظ 

 بص ٜئص  عىٙ شةب ٝخ اوٗاقع ا٤قزصبدٚ ا٠صبصٛ ٖق ا اد أاؾبة اوٍصىؾخ  ٛ 

ر صٝص اوٍٗا د اوّبد ح  ٖٔذ ٜذّٛ إِٔب أؽ  أشمبن اوز٥عت ثب٠ ثبػ  وذا رزؤص  عٗدح 

  اي ا٢دا ٚ وٍٍب صبد رٍٕٝ  او  ه اوؾيٝيٛ أٖ اوٍؾبصجٛ  ٛ ٌؾبٖوخ ا٠ ثبػ ثب٤صز

 و  اع اوٍضزضٍ ُٜ.  

ٖٜ ٚ اوجبؽش أَ ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه ر ن عىٛ قٝبي ا٢دا ح ثزيىٝه ٌضزٗٚ ا٠ ثبػ      

اوؾبوٝخ عٍ اً لٍؾبٖوخ ٌّٕب وزيىٝه ا٤ِؾ ا بد غٝ  او جٝذٝخ و١ ثبػ ٌُ  ٥ن 

ٍٍب صبد اوزٛ رضٍؼ ثٕب ٌ ِٖخ اوٍذبٜٝ  وز ةٝض ا٠ ثبػ  ٛ اصز  إٌب وجذض او

اوةز اد اوزٛ رؾيق  ٕٝب او  لخ أ ثبػ عبوٝخ ٖااب زٕب وىةز اد اوزٛ رّ ةض  ٕٝب 

 ا٠ ثبػ عُ اوؾ  اوٍضٍٗػ ثٓ   ٕٗ أٌ  اصز ارٝغٛ ٤ٖ ّٜزٕك أٚ ٌجبدة ٌؾبصجٝخ.

او  ه اوٛ ِٗعُٝ ٍٖٔب ٌُٖ  ٥ن رىك اوٍةبًٔٝ ٍٜمُ رصّٝف ٌٍب صبد رٍٕٝ       

اوزٍٕٝ  او جٝذٛ ٖاوزٍٕٝ  اوٍزذٍ   ٖٜؾ س اوزٍٕٝ  او جٝذٛ ِزٝغخ وىذٍىٝبد او جٝذٝخ  ٛ 

رٗوٝ  او  ه وى  لخ ث َٖ أٚ رؤصٝ  ٌزذٍ  ٌُ قجه ا٢دا ح  ثٍّٝب ّٜ ؤ اوزٍٕٝ  اوٍزذٍ  

ٍٕٝ  اوؾيٝيٛ ِزٝغخ وىي ا اد اوزٛ رز ذٔب ا٢دا ح ّٖٜيضً ٔذا اوّٗع اوٛ ِٗعُٝ ٍٖٔب اوز

ٖاوزٍٕٝ  اوٍؾبصجٛ  ٖٜيص  ثبوزٍٕٝ  اوؾيٝيٛ اوزٍٕٝ  ا٤قزصبدٚ  ٕٗ ٜٗاؼ ا٢ع اااد 
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ا٢دا ٜخ اوزٛ رؾبٖن اوضٝ  ح عىٙ ا٠ؽ اس ا٤قزصبدٜخ اوزٛ رئص  ث مه ٌجبش  عىٙ 

 .(Fauzi, 2019) أ ثبػ او  لخ  ٛ اوٍضزيجه

ٌُٖ اٍُ ٔذْ ا٢ع اااد ار ب  ق ا اد ٌزذىيخ ثؤِ  خ ا٢ِزبط ٖا٤صزضٍب  أٚ      

رذ ٜه ؽغً ا٠ِ  خ اوزغب ٜخ ثٕ ا رؾيٝق اوٗاٗن وى  ه اوٍضزٕ ا  ٌُٖ أٌضىخ  وك 

تٜبدح اوٍجٝذبد ٌُ  ٥ن ري ًٜ ر ةٝضبد  ٛ ا٠صذب  أٖ ٌُ  ٥ن ش ٖط ائزٍبِٝخ ألض  

و٣ صبػ عُ اِ ةبا رمىةخ اوجضبئع؛ ٖريىٝه اوّةيبد  رضب٥ًٔ  ا٢  اط  ٛ ا٢ِزبط

اوزي ٜ ٜخ لّةيبد اوجؾش ٖاوز ٜٗ  أٖ اوّةيبد ا٢ع٥ِٝخ   ٍٖٜمُ أٜضبً رصّٝف أصبوٝت 

اوز٥عت ثّباً عىٙ ِٗع اوّ بط: اوز٥عت  ٛ أِ  خ اوز تٝه أٖ ا٤صزضٍب  أٖ اوزٍٜٗه 

Egbunike, et al. 2023 ; Toumeh, &) (Yahya, 2019. 

ثٍّٝب ٜ زىف اوزٍٕٝ  اوٍؾبصجٛ عُ اوزٍٕٝ  اوؾيٝيٛ  ٕٗ ٤ ٜذزٍ  عىٛ اوٍذب٥ٌد      

اوٍبوٝخ اوؾيٝيٝخ  ٖومّٓ ٍُٜمُ ا٢دا ح ٌُ اوزؤصٝ  عىٛ ا٠ قبي اوٍؾبصجٝخ اوٍةصؼ عّٕب  ٛ 

اويٗائً اوٍبوٝخ وى  لخ   ٍُ  ٥وٓ ريٗي ا٢دا ح ثبصزت٥ن ٌ ِٖخ اوٍذبٜٝ  اوٍؾبصجٝخ 

اوضٝبصخ اوٍّبصجخ وٕ  ٕب صً ريٗي ا٢دا ح ثزذ ٜه اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖرتٝٝ  ٖا زٝب  

او  ق اوٍؾبصجٝخ ٖ يبً وىٍذبٜٝ  اوٍؾبصجٝخ اوٍزذب ا عىٕٝب  ٖٔذا ٜذّٛ أَ ا٢دا ح ريٗي 

ثٍٍب صخ رٍٕٝ  او  ه اوٍؾبصجٛ ٌُ  ٥ن اعبدح رصّٝف ثّٗد قبئٍخ او  ه لٗصٝىخ 

رضز  ي اوزي ٜ اد ٖا٢ صبؽبد اوٍؾبصجٝخ ٖلٝةٝخ  وزيًٝٝ ٌب ا ا لبِذ او  لبد

اصز  إٌب ٌُ أعه اوٗ با ثبوزيب ٜ  اوٍبوٝخ أٖ ا٠ٔ اا اوزذٜٗضٝخ دَٖ اوزؤصٝ  عىٛ 

 . (Chung, et al., 2022)اوٗاع ا٤قزصبدٚ 

ٖٜمٍُ دا ع ا٢دا ح ٌُ ارجبع ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٛ رؾيٝق اوذ ٜ  ٌُ اوٍّب ع      

صيخ اوٍضزضٍ ُٜ ٖؽضًٕ عىٛ تٜبدح ا٤صزضٍب  أٖ و  ع قٍٝخ أصًٕ او  لخ أٖ ٌّٕب تٜبدح 

  وذا ٜزجع اوٍ ٜ ُٜ دٖا ذًٕ اوزذبق ٜخ  ٛ  (Chung, et al., 2022)وزيىٝه اوض ائت

ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه ٌُ  ٥ن صىٗلًٕ ا٤ِزٕبتٚ وز ةٝض رمىةخ اوزذبق  ثُٝ او  لخ 

وزغّت اويٝٗد اوٍة ٖاخ اوٍزٗاع ح ثبوزذبق   ٖا٠ط اا ا٠  ٚ اوٛ أدِٛ ؽ  ٌٍمُ ٖ

ٖٔذا ٜذّٛ أَ اوٍ ٜ ُٜ اوذُٜ ٜذزٍ  ٌمب آرًٕ عىٛ اب ٛ او  ه ٜضزتىٗا ٌ ِٖخ 

اوضٝبصبد اوٍؾبصجٝخ ومٛ رزٜ  ا٠ ثبػ ٖٜيه ريىجبرٕب  ٖ وك وضٍبَ اوؾصٗن عىٛ 

 ٌمب آرًٕ  ٛ اوةز ح اوؾبوٝخ.

  ا٠دِٛ و١ ثبػ ث  عخ لجٝ ح صٗا ٜ  ع  ةٛ ؽبوخ لبَ او ثؼ اوةذىٛ أقه ٌُ اوؾ     

ا٢دا ح وز ةٝض او ثؼ اوٛ ٌضزٗٚ أقه ٌُ اوةذىٛ أٖ رؾٜٗىٓ و ضبئ  ؽزٛ رضٍُ 

اوؾصٗن عىٛ ٌمب آرٕب  ٛ اوةز اد اوٍضزيجىٝخ ٖٔذا ٌب ٜضٍٛ ثضٝبصخ ا٤غزضبن اوٍبوٛ 

ؼ ريىٝه   ٖق  ٜمَٗ دا ع ا٢دا ح ٌُ ر ةٝض او ث Big Bathاومجٝ  وىيٗائً اوٍبوٝخ 

اوٍ  ٗعبد اوض ٜجٝخ اوزٛ رزؾٍىٕب او  لخ ٖ وك ٌُ  ٥ن اصزت٥ن ا٢دا ح وىضٝبصبد 

اوٍؾبصجٝخ اوزٛ رغذه أ ثبؽٕب ٌضزي ح ٌُٖ صً ٜيه ؽغً اوض ٜجخ اوزٛ رزؾٍىٕب او  لخ 

(Lestari & Aeni, 2019; Toumeh, & Yahya, 2019) . 
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اوٍزذىيخ ثضٗق ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ وزؾيٝق  لٍب ّٜ ؤ و ٚ ا٢دا ح دٖا ع ادا ح ا٠ ثبػ     

ٌّةذخ   ع قٍٝخ أصًٕ او  لخ ٌُ  ٥ن ارجبعٕب وٍٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  ٖ وك عُ 

ط ٜق قٝبٌٕب ثز جٝق ٌٕب ارٕب اوٍّٕٝخ  ٛ ا٤صزةبدح ٌُ ٌ ِٖخ او جٝذخ اوزٗعٕٝٝخ وجذض 

ٌٍب ٜئص  عىٛ  اوٍذبٜٝ  ٢دا ح اوٍذىٌٗبد اوٍؾبصجٝخ وى  لخ ثٕ ا رؾضُٝ اب ٛ او  ه

أصذب  ا٠صًٕ ثصٗ ح اٜغبثٝخ  ٖر رجظ رىك او ٖا ع اوٍزذىيخ ثضٗق ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ أٜضبً 

ثزٜبدح صيخ اوٍضزضٍ ُٜ ٌُ  ٥ن قٝبي ا٢دا ح ثزٜبدح أ ثبػ او  لخ وززةق ٌع رّجئاد 

ُ اوٍؾىىُٝ اوٍبوُٝٝ أٖ رّجئاد ا٢دا ح  ٛ اوةز اد اوضبثيخ  ٌُٖ صً ٜزٜ  اوٍضزضٍ ُٜ ٌ

 .Salawu, ) (2022 اصزضٍب ارًٕ  ٛ ٔذْ او  لخ ٤صزي ا  أ ثبؽٕب

أَ ؽ ٖس ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه رذزٍ  عىٙ  (Fauzi, 2019)ٖأٖاؾذ د اصخ      

( ٜةز ا اوٍ ٜ َٖ أَ ر  ق ا٠ ثبػ 0ع ح اعزجب اد ٢دا ح او  لخ  ٌُ ثّٕٝب: 

ر  ق ا٠ ثبػ اوذٚ ٜؾزٗٚ اوٍضزي  ٍٜمُ أَ ٜ عً رٗتٜذبد ا٠ ثبػ ثٍضزٗ٘ أعىٙ ٌُ 

( ريىٝه ا٤ رجبط ثُٝ رٗقذبد عٗائ  او  لبد ٖعٗائ  9عىٙ اوٍزٜ  ٌُ اوٍزتٝ اد؛ ٖ 

  ٌؾب ظ اوضٗق.

ٖعٕزُٝ ِم  رزٍضه ا٠ٖوٛ  ٛ أَ ٌٍب صخ  (Salawu, 2022)ٖوي  ِبق ذ د اصخ       

عذاثخ ٖوً رذ   رٍٕٝ  او  ه ٍٜمُ اعزجب ٔب أداح ادا ٜخ ٌٗارٝخ  ٖاوضبِٝخ  ٛ إِٔب غٝ 

عص ٜخ  ؽٝش ٜزً رؾةٝز اوٍ ٜ ُٜ وٍٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ِم اً ٠َ اوٍضزضٍ ُٜ 

ٜي  َٖ او  لبد اوزٛ رةصؼ عُ أ ثبػ ٌضزي ح عبوٝخ رٍُمًّٕ ٌُ صٕٗوخ اوزّجئ 

ثب٠ ثبػ اوٍضزيجىٝخ وٕذْ او  لخ  لٍب ٜذزي  اوٍ ب لَٗ  ٛ صٗق  أس اوٍبن  باخً 

َ رٍٕٝ  او  ه ٜ ن عىٛ أَ أ ثبػ او  لبد اوٍةصؼ عّٕب اوٍضزضٍ َٖ ٖاوٍؾىىَٗ أ

صزضزٍ   ٛ اوٍضزيجه  ٌُٖ صً رذزج  رىك او  لبد أقه   ٗ ح ٌُ او  لبد  اد 

ا٠ ثبػ اوٍزيىجخ  ٖومُ رٗاىذ او  اصخ اوٛ أَ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ٌ رج خ 

 ثبوز٥عت ٖا٢ صبػ ا٤ؽزٝبوٛ اوذٚ ٜةزي  وى ةب ٝخ.

لٍب ٜئ ذ عىٛ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ا ضبدٔب وىزٗقٝذ ٖاوزؤل  ٌُٖ صً رئدٚ اوٙ       

ع ي لةباح ا٤صزضٍب   ِم اً ٤ؽزٗاا ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه عىٙ اوزٍٕٝ  ثُٝ اوةز اد 

اوزٌّٝخ و١ ثبػ اوٍةصؼ عّٕب  ٖ وك ثٕ ا رضٜٗخ اوزيىجبد  ٛ ا٠ ثبػ اوٍةصؼ عّٕب 

اصز  اي اوٍ ٜ َٖ وٍٍب صخ رٍٕٝ  او  ه اوؾيٝيٛ وصذٗثخ ثُٝ اوةز اد  ٌُ  ٥ن 

الز ب ٓ اوّضجٝخ  ٠ِٓ ٜ رجظ ثي ا اد اوز تٝه ٖعبدحً ٤ ّٜزٕك اويٗاع  أٖ اوىٗائؼ 

(Abozaid, et al., 2020). 

أَ ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه رئص  عىٙ اٗ ح او  لخ  (Ch, 2020)ٖأٖاؾذ د اصخ      

 ُٜ ٔذْ اوٍٍب صخ ٠َ اوغٍٕٗ  ٌزؾٍش وجٝع ا٠صًٕ ثٕ ا ٖأدائٕب  ٖومُ ٤ ٜيبٖي اوٍ ٜ

اوؾصٗن عىٙ  ٗائ  اقزصبدٜخ عّ ٌب رمَٗ ا٠ ثبػ أقه ريىجبً ٠َ اوٍضزضٍ ُٜ ٜج َٖ ألض  

اِغذاة و٥صزضٍب  ألض  عّ ٌب ٜمَٗ و ٘ اوٍ  لبد د ه آٌُ ٌٖضزي   ٖدا ذذ د اصخ 

(Lestari & Aeni, 2019)   ُٜ ٜ ٍوٍٍب صخ رٍٕٝ  او  ه ثت ا عُ ع ي ٌيبٌٖخ او
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رغّت اوض ائت  ٖ وك ِم اً وٍٝٗن او  لبد اوٙ د ع ا ائت أقه عّ ٌب ٜمَٗ او  ه 

  .ٌضزي اً 

أَ ٌٍب صبد رٍٕٝ   (Firmansyah,  & Irwanto, 2020) ٍٝب رّبٖوذ د اصخ       

او  ه وٕب رؤصٝ  صىجٛ عىٛ ع ي اوزؤل  ٌُ اوٍذىٌٗبد ٖثبوزبوٛ رئص  ثصٗ ح صىجٝخ عىٛ 

ريىجبد أصذب  ا٠صًٕ  ٖوذوك رٍب س ا٢دا ح ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه ثٕ ا ريىٝه ريىجبد 

عىٛ أَ  (Ojomadele, & Adejuwon, 2020)أصذب  ا٠صًٕ  ٖأل د د اصخ 

 ه رضبع   ٛ ثذض اوةضبئؼ اوٍبوٝخ اوٍةصؼ عّٕب  ٛ ِٝغٝ ٜب ٌٍب صبد رٍٕٝ  او 

 ٛ ري ٜ  ا٠ ثبػ ٖرزٖٜ    Cadbury Nigeria Plc  باخً ؽب٤د ٌجبوتخ ش لخ

 ٌٍب أد٘ اوٙ  ضبئؼ ٌبوٝخ.  Afribank أ قبي ؽضبثبد

 

 

أصش اعزخذاَ خٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ فٟ اٌزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ عٍٟ  2/3

 ١ٙذ اٌذخًِّبسعبد رّ

 ٛ ظه اقزصبد ص ٜع او  ٙ  بَ أٚ رؤ ٝ   ٛ ا٢ صبػ عُ اوّزبئظ اوٍبوٝخ ٍٜمُ      

ً وزؾيٝق اومةباح  أَ ٜمَٗ اب اً وى  لخ  ٖوذوك ٜغت عىٙ او  لبد أَ رضذٙ دائٍب

ٖاوزؾضّٝبد  ٛ ريب ٜ ٔب. ٖق  رً رؾيٝق  وك ٌُ  ٥ن اوزي ي  ٛ ث اٌظ اوٍؾبصجخ 

٤قزصبدٜخ ٤ٖر ب  اوي ا اد اوزي ٜ ٜخ ٖرضغٝه أؽ اس ٌذّٝخ  ٛ ٤وزيبط ٔذْ ا٠ؽ اس ا

 .(Petkov, 2020)اويٗائً اوٍبوٝخ  ٛ اوٗقذ اوؾيٝيٛ 

ٖوذوك رجؾش او  لبد ث مه ٌززاٜ  عُ ط ق ع ٜ ح و ىق اويٍٝخ وىٍذىٌٗبد  ٌُٖ      

ً وىذلبا ا٤ا ّ بعٛ اٍُ ٔذْ او  ق  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزٛ رذ  ٌغب٤ً   عٝب

ٜٕ ا اوٙ رّةٝذ أِمٍخ  لٝخ ٌُ  ٥ن اوزذىً ٌُ اوجٝبِبد ث ٤ً ٌُ اصز  اي اويٗاع  

 ً   ؽٝش ٜزً ر جٝق  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وزؾ ٜ  Ranta et al.,) (2023اوٍؾ دح ٌضجيب

ا٠ٍِبط  ٛ ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد  ٍٖٜمُ ثذ   وك اصز  اي ٔذْ ا٠ٍِبط وٍٕبي اوزصّٝف أٖ 

ِخ ٌع ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ  ٖرزٍٝز  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ثؤَ قٗاع  ا٤ِؾ ا  ثبوٍيب 

 اوي ا  ٤ رؾزبط اوٙ ث ٌغخ ث مه ا ٜؼ.

ٖومّٕب ريٗي  ثزؾ ٜ  ا٤ رجبطبد ثُٝ ثٝبِبد اوٍ  ٥د ٖاوٍ  عبد ثّباً عىٙ       

وخ ٌغٍٗعخ اوجٝبِبد اوٍؾ دح  ٖر زٍه اوز جٝيبد اوؾبوٝخ ٖاوٍؾزٍىخ و ٗا تٌٝبد رذىً اٞ

عىٛ اوٍٕبي اوزٛ رً ؽىٕب ؽزٙ اَٞ ٌُ  ٥ن اوذ ٜ  ٌُ اويٗاع  ٖاوٍ م٥د اوٍذي ح اوزٛ 

٤ ٍٜمُ وى  ق اوزيىٝ ٜخ ؽىٕب ث مه لباٍ  ٖاوٍٕبي اوزٛ رز ىت د عخ عبوٝخ ٌُ اوي  ح 

 ,Kureljusic)عىٙ اوزمٝف  ٖأ ٝ اً اصز  اط اوٍذ  خ ٌُ ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد اومجٝ ح 

& Metz, 2023). 
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 ٍُ ٌٍٝزاد اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وزؾىٝه اويٗائً اوٍبوٝخ أِٓ ٍٜمُ ر  ٜت       

ٔذْ او ٗا تٌٝبد ٤ زٝب  اوٍزتٝ اد اوٍؾبصجٝخ اوٗاع ح وٍٍٕخ اوزّجئ اوزٛ ٜؾ دٔب 

اوجبؽش ٖرذىً اوذ٥قبد )غٝ  او  ٝخ( ثُٝ اوٍزتٝ اد ٌُ اوز  ٜت عىٙ اوجٝبِبد  اد 

رٗ    ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ريّٝبد ا زٝب  ٌزتٝ ح ٖريىٝه ا٠ثذبد عُ  ٌجبوغ لجٝ ح  لٍب

ط ٜق ريىٝه اوزجبُٜ اوزائ  ثُٝ اوٍزتٝ اد  ٖرؾزٗٚ رىك او ٗا تٌٝبد عىٙ ط ق 

وزغّت ٌ بله او٥ٍئٍخ اوزائ ح  أٚ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٌّبصجخ رٍبٌبً وٍٕبي اوزّجئ 

شمبن ٖظٝةٝخ غٝ  ٌذ ٖ خ  ٖٔذا عذىٕب رزةٗق اوزٛ رزضٍُ ٌ  ٥د عبوٝخ ا٠ثذبد ثؤ

 .  Zadeh, et al., 2020)-(Amelعىٙ اوٍّب ط او  ٝخ اوزيىٝ ٜخ  ٛ ٌغبن اوزّجئ

ؽٝش ٜزذىق ا٠ٌ  ثؤصبوٝت اوزذىً و ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ عبدحً ٌب ٜزً اوزٍٝٝز ثُٝ      

ٌٕبي رذىً اٞوخ او باذخ و٣ش اا ٖغٝ  او باذخ و٣ش اا  ؽٝش ٜزً ر جٝق 

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ او باذخ و٣ش اا عىٙ اوٍ م٥د اوٍزذىيخ ثيبع ح اوجٝبِبد 

ٍبط ثّباً عىٙ اوذّٝبد اوضبثيخ  ٖٜغت أَ رمَٗ ا٠ٍِبط اوٍّبصجخ  ٌٍب ٜضٍؼ ثزؾ ٜ  ا٠ِ

اوٍؾ دح ابوؾخ ثٍ ٖ  اوٗقذ ٖقبثىخ وىز جٝق عىٙ ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد اوٍٍبصىخ وضٍبَ 

 (.Chollet, 2021رذىً اوذ٥قبد اوصؾٝؾخ ٖدقخ اوزّجئاد اوٍضزيجىٝخ )

عىٙ اوٍ م٥د ثٍّٝب ٜزً ر جٝق  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ غٝ  او باذخ و٣ش اا       

اوغ ٜ ح اوزٛ ٤ ٍٜمُ ؽىٕب عُ ط ٜق رؾ ٜ  اوذ٥قبد ثُٝ اوٍ  ٥د ٖاوٍ  عبد  ٛ 

ٌغٍٗعخ اوجٝبِبد  ؽٝش ريٗي ٔذْ او ٗا تٌٝبد ثزؾىٝه ا٤ رجبطبد ثُٝ عّٝبد ثٝبِبد 

ا٢د بن دَٖ أٚ ٌزتٝ اد ٌضزٕ  خ وزؾ ٜ  ٌغٍٗعبد اوٍٝزاد اوزٛ ق  ٜمَٗ وٕب رؤصٝ  

ٝ  اوٍذ ٖ خ   وذا رذ   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ او باذخ و٣ش اا عىٙ اوٍ  عبد غ

 .(Kureljusic, & Metz, 2023)ط ٜيخ رذىٍٝٝخ ٌّبصجخ وٍ مىخ اوزّجئ

ٌٖع رزاٜ  ا٤ٔزٍبي  ٛ اوجٝئخ اوٍؾبصجٝخ ث ٌظ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ لٍغٍٗعخ ٌُ      

ِٖم اً وزذىً ؾضّٕٝب  أدٖاد اع اد اوزيب ٜ  وىزّجئ ثغٗدح اوزيب ٜ  ٖرؾىٝىٕب ٖر

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ا٠ٍِبط اوٍ ةٝخ وىجٝبِبد ث  ٜيخ رؾمٍٕب ٌغٍٗعخ ٌؾ دح ٌُ 

اوٍذىٍبد اوٍة طخ  لٍب ٜذزٍ  رؾ ٜ  اوٍغٍٗعخ اوٍضىٙ وىٍذىٍبد اوٍة طخ اوزٛ رّزظ 

  ٖرؤلٝ  ل٥ً (Ding, et al., 2020)ٍِٗ عبً ٌع اوزّجئ ا٠لض  دقخ عىٙ اوزغ ثخ ٖاو  ؤ 

( ٖاوٍذٕ  CPA Canadaٌُ ٌغىش اوٍؾبصجَٗ اوٍَّٕٝٗ اويبَِِٗٝٗ  ٛ لّ ا )

( عىٛ ق  ح  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزيبط AICPAا٠ٌ ٜمٛ وىٍؾبصجُٝ اويبُِِٗٝٝ )

ٌٍب صبد ر٥عت ا٢دا ح ثبويٗائً اوٍبوٝخ  لٍب أٖاؾذ د اصخ أع رٕب ش لخ ث اٜش 

اوزّمٍٝٝخ ٖاوضى بد اوض ٜجٝخ  أَ اوٕٝئبد PwC, 2017) ٖٖر ٔبٖس لٗث ت)

ً ٌُ اصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوذضٗ  عىٙ اوزّبقضبد  ٛ  صزضزةٝ  أٜضب

 . (Hammami, & Hendijani Zadeh, 2022)اوذبئ اد اوٍةصؼ عّٕب 

ؽٝش ٍٜمُ وزؾى٥ٝد  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ رؾضُٝ عٍىٝخ اّع اوي ا   و٣دا ح       

( 0ٌُ  ٥ن  ًٕ اوجٝبِبد اوض ٍخ ٠ِٗاع ٌ زىةخ ٌُ اوٍ بله اوزؾىٝىٝخ ٖٔٛ: )
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( اوزؾى٥ٝد ا٢ شبدٜخ 9اوزؾى٥ٝد اوٗاةٝخ اوزٛ ر  ػ ٌب ٜؾ س  ٛ اوٗقذ اوؾبا ؛ )

( اوزؾى٥ٝد اوزّجئٜخ اوزٛ رؾىه 3اوٍضزيجه؛ ٖ ) اوزٛ ر  ظ وٍب ٜغت اويٝبي ثٓ  ٛ

اؽزٍب٤د اوٍضزيجه  ٖعىٙ او غً ٌُ أَ له ٔذْ ا٠ِٗاع ٌُ اوزؾى٥ٝد ٌٍٕخ وٍ زىف 

او  لبد  ا٤ أَ اوزؾى٥ٝد اوزّجئٜخ  اد أٍٔٝخ قصٗ٘  ٛ ا٠صٗاق اوٍبوٝخ ٠ِٕب ر رجظ 

ٛ ٌغبن اوزٍٜٗه  ٖٔٛ ٌجبش ح ثٗاؽ ح ٌُ اوّم ٜبد ا٠لض  شذجٝخ ٖاصب ح وىغ ن  

 ,.Akyildirim, et al)( Fama, 1970( اوزٛ ق ٌٕب )EMH  اٝخ اوضٗق اوةذبوخ )

2023) . 

ً وزؤلٝ  ثذض  او  اصبد        ,Binz,2022; Bertomeu, 2021) (Barthٖٖ يب

عىٛ عٗدح  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزّجئ ثب٠  با ٖاوزؾ ٜةبد  ٖ ٛ قٝبس  ;2023

رضٍؼ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وى  لبد  بد  ٖرؾىٝه اويٗائً اوٍبوٝخ  ؽٝشٌؾزٗ٘ اوٍذىٌٗ

ثزي ًٜ قٗائً ٌبوٝخ ألض  دقخ ٖ ٛ اوٗقذ اوٍّبصت  ٖٜ عع  وك اوٙ طجٝذخ اوذلبا 

ا٤ا ّبعٛ ٖق  رٓ عىٙ رؾىٝه اوجٝبِبد ٖرةضٝ ٔب عىٙ ِ بق أص ع ثمضٝ  ٌُ 

 . (Chen, et al., 2022)اوج  

عىٛ أَ رٍمُٝ اوذلبا ا٤ا ّبعٛ  (Petkov, 2020)ؽٝش أل د د اصخ      

ٖ ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٌُ او  ٗن  ٛ ٖظٝةخ اوٍؾبصجخ ٍٜمُ أَ ٜيىه ا٠  با اوزٛ 

ٜ رمجٕب اوج   اوٙ اوؾ  ا٠دِٙ  ٖ وك ٠َ ا٠ش بص ع اخ ٤ رمبة ا٠  با  ٛ 

ٍؾبصجخ  ٌُٖ ر جٝق أٚ قٗاع  ٖأِمٍخ ٥ٜٖؽظ ٔذا  ٛ لضٝ  ٌُ ا٠ؽٝبَ  ٛ ٖظٝةخ او

اوٍزٗقع ا ا رً رةٜٗض ثذض اوٍٕبي اوٙ اوذلبا ا٤ا ّبعٛ ٖ ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ أٖ 

اصزج اوٕب ٖثز جٝق اوٍذبٜٝ  اوٍّبصجخ أٖ ٌغٍٗعخ ٌُ ا٢ شبداد ؽٗن لٝةٝخ رّةٝذ 

  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٜغت أَ رمَٗ  ٖ دقخ ٌٖٗصٗقٝخ.

ٝبد رذىً اٞوخ اصزٝذبة ٌضبؽخ ألج  ثمضٝ  ٖ وك و٥صزةبدح ٌُ لٍب ٍٜمُ و ٗا تٌ     

ٌذىٌٗبد ألض  دقخ ثبويٗائً اوٍبوٝخ  لٍب رذزٍ   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ عىٛ شجمخ ٖاصذخ 

 ٛ ثؾضٕب عُ اوٍٗااةبد اوزٛ رضٍؼ ثب٤ رجبطبد اوٍذي ح ثُٝ اوٍزّجئبد عبوٝخ ا٠ثذبد 

ا تٌٝبد ٌز صصخ  ٛ ٌٕبي اوزّجئ ث ٤ً ٌُ ٖرٗقذبد اوٍزتٝ اد  وذا رذزج  ٔذْ او ٗ

ش ػ اوٍٕبي  أٚ إِٔب رٗ   أداا رّجئٚ عبوٛ  ب ط اوذّٝخ ثبصز  اي "اوزصّٝف" 

لبصز  اي ع د ٌُ أشغب  اوي ا   ٛ اوتبثبد اوذ ٗائٝخ وىز ةٝف ٌُ   ط 

وذا ٍٜمُ اصزت٥ن ق  رٕب  ٛ رٗ ٝ  ري ٜ اد ٌؾبصجٝخ (  (Chen, et al., 2022اوزغٕٝز

 زيىخ ث َٖ رؾٝز عّ  اصز  إٌب لؤداح رّجئٜخ.ٌض

عىٛ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً  (Chattopadhyay, et al., 2022)لٍب أل د د اصخ       

اٞوخ رضبع   ٛ رٗوٝ  رٗقذبد دقٝيخ ٖغٝ  ٌزؾٝزح و١ ثبػ اوٍضزيجىٝخ  ٌٖب ا ا لبِذ ٔذْ 

أس اوٍبن   ب ا قبٌذ اوزّجئاد ٍٜمُ أَ رئدٚ اوٙ ري ٜ اد أ ضه وىزمىةخ اوضٍّٝخ و 

اوذ ٜ  ٌُ او  لبد ثز جٝق  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ثبصز  اي ٌذبٜٝ  ٌ  ثخ ٌؾ دح 

ٌضجيبً  صٗا ٜئدٚ  وك اوٛ ٖعٗد رؾضُ ٢ٌمبِٝخ اوٍيب ِخ ثُٝ او  لبد ٠غ اا 
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اع اد اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ  ٌُٖ صً صزصجؼ ٖظٝةخ اوٍؾبصجخ  ٛ رىك اوٍ ؽىخ ثٍضبثخ ا زجب  

ا ّبعٛ ث مه أصبصٛ وضٍبَ ا٤ٌزضبن وىيٗاع  ٖع ي اوز٥عت ٌُ قجه ادا ح وىذلبا ا٤

  ٖٔذا ٌُ شؤِٓ أَ ٜضبع  اوٙ ؽ  ٌب  ٛ ريىٝه ثذض (Petkov, 2020)او  لخ 

اوة ص اوٍزبؽخ وىٗظٝةخ اوج  ٜخ ٤ رمبة أعٍبن اؽزٝبوٝخ ٌذّٝخ  ٌٍب ٜيىه ٌُ ٌٍب صبد 

 رٍٕٝ  او  ه.

ٕظ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ الز با ٌٍب صبد ادا ح ٖ وك ِم اً ٤ ز٥ا ٌّ      

ا٠ ثبػ عىٛ أصبس ا٤صزؾيبق ثب٢اب خ اوٛ الز ب ٕب وزؾٝز ا٢دا ح عُ ا٠صبوٝت 

ا٢ؽصبئٝخ اوزيىٝ ٜخ  ٖ وك ٠َ اصز  اط ٔذْ او ٗا تٌٝبد وىجٝبِبد عىٙ عمش اوٍّٕظ 

( ريٗي ثب زٝب  اوٍٝزاد وزيىٝه ا٠ثذبد اوٍزغٓ FSاوزيىٝ ٚ    ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ )

 ٛ ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد عبوٝخ ا٠ثذبد  أٚ أَ رىك او ٗا تٌٝخ رزٜه اوٍٝزاد اوٍزعغخ 

ٖاوٍزم  ح وٍّٗ ط اوزذىً  ٛ ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد اومجٝ ح اوزٛ رزضٍُ اوذ ٜ  ٌُ 

ً  ٛ اوٍ م٥ د عبوٝخ ا٠ثذبد اوٍٝزاد )اوٍزتٝ اد(  لٍب رؾبٖن رىك او ٗا تٌٝخ أٜضب

لبدا ح ا٠ ثبػ رؾ ٜ  ٌغٍٗعخ   عٝخ ٌُ اوٍٝزاد اوزٛ رضبع   ٛ اوٗاٗن اوٙ دقخ 

اوزّجئ اوٍضىٙ ٤لز با ٌٍب صبد ادا ح ا٠ ثبػ  وذا ٜزضؼ أَ  ٗا تٌٝخ اوتبثخ 

اوذ ٗائٝخ رٕ ا اوٛ رذزٜز دقخ اوزّجئ ٖاويٗح اوزةضٝ ٜخ وىزصّٝف ٌٍب ٜيىه ٌُ رمىةخ 

 ,Hammami, & Hendijani Zadeh) ٝ  أٜضًب وزؾيٝق اوؾه ا٠ٌضه اوؾضبة ٖاوزذي

2022). 

ثب٢اب خ اوٛ ٌضبع ح  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ اوزؾضُٝ ٌُ ري ٜ   اٝ  اوؾضبة      

ث مه ٌجبش  ٌُٖ صً ا٢ صبػ عُ اٞوٝبد اوزٛ ٍٜمُ ٌُ  ٥وٕب قٝبي  ٗا تٌٝبد رذىً 

غٝ  اوٍيصٗدح  باخً ؽٗن ري ٜ اد ٖاد اك اٞوخ ثبوز ةٝف ٌُ ا٠  با اوٍزذٍ ح ٖ

اؽزٝبطٝبد او ضبئ  لزي ٜ اد اوٍ بوجبد اوٍضزيجىٝخ اوٍزذىيخ ثبوضٝبصبد اوؾبوٝخ  ٖرذزج  

ري ٜ اد او ضبئ  اوٍضزٍ ح ٌُ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٌع ثذض اصزضّبااد قىٝىخ أعىٙ 

 ٜ  اوٍبوٝخ  ٌُٖ صً ٍٜمُ ٌُ ري ٜ اد او ضب ح ا٢دا ٜخ اوةذىٝخ اوزٛ رضزّ  اوٕٝب اوزيب

ا٤صزةبدح ٌُ اٌمبِٝخ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٛ ريًٝٝ ٌٗصٗقٝخ اوزي ٜ اد ا٠صبصٝخ 

وىزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٌُٖ صً رؾضُٝ عٗدح ٖ بئ ح اوٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ  ثب٢اب خ اوٛ ق  ح 

د  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ عىٙ رؾضُٝ ق  ح اوٍ اعذُٝ ث مه لجٝ  عىٙ ريًٝٝ اوزي ٜ ا

 ,.Ding, et al)اوٍؾبصجٝخ  ٖثبوزبوٛ رذزٜز اوةبئ ح اوٍبوٝخ وٍذىٌٗبد اوٍضزضٍ ُٜ 

2020) . 

ؽُٝ أل د عىٛ أٍٔٝخ ٖرةٗق  (Petkov, 2020))ٖارةق ٌع ٔذا او أٚ د اصخ      

اصز  اي او  ٌبد اوٍبوٝخ عّجبً اوٙ عّت ٌع  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٢ِ با ٌصّةبد رذىً 

عٍبعٝخ ٌيب ِخً ثب٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ   ٕذا ث ٖ ْ صبع  عىٛ اوزتىت عىٙ ٌ م٥د ٌبوٝخ 

ؽٝش  ٌ زىةخ ٌضه اوزّجئ ثب ٥س او  لبد ٖاوزّجئ ثٍ ٚ اؾخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ 

ريٗي  ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ ثباب خ أٖ اتاوخ ٌٝزاد ٌُ ٌغٍٗعبد   عٝخ ٌ زىةخ 
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ٌُ اوٍٝزاد  ٖثذ   وك ٜزً ريًٝٝ اوٍغٍٗعخ اوة عٝخ اوزٛ رً اِ بإٔب ثٗاص خ ٍِٗ ط 

اوزصّٝف  ٖٜزً ا زٝب  أ ضه ٌغٍٗعخ   عٝخ ثؤعىٙ دقخ  ٖٔذا ث ٖ ْ ٜغذه اوزصةٝخ 

دح ٌٗصٗقٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٌُٖ صً ٜيىه رؾ  ٌُ ص ٜذخ ٌٍب ٜضبع  عىٛ تٜب

 ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه.

عىٛ أِٓ عّ  اصز  اي  ٗا تٌٝخ اوتبثخ (Hunt, et al . 2022) ٖأل د د اصخ       

اوذ ٗائٝخ  ٛ اوزّجئ ثٍ ٚ تٜبدح ا٠ ثبػ اوٍضزيجىٝخ ريٗي او ٗا تٌٝخ ثبلز با ٌزٛ 

 ً وى  لبد ثب٢اب خ اوٛ اويًٝ اومجٝ ح ٢عٍبوٛ ا٠اٗن  رمَٗ تٜبدح ا٠ ثبػ ألض  ر عٝؾب

ٌيب ِخ ثبو  لبد  اد اويًٝ اوصتٝ ح ٢عٍبوٛ ا٠اٗن  ٖثذ   وك ر مه عي ح  اد 

عبِجُٝ ٌٍُٕٝ ا٠ٖوٛ ٔٛ رؾ ٜ  اعٍبوٛ ا٠اٗن لٍزتٝ  ٌةٝ   ٖاوضبِٝخ ٔٛ رؾ ٜ  اويٍٝخ 

اومجٝ ح ٖاوصتٝ ح  ٖرم    اوٍضىٙ وزيضًٝ او٥ٍؽمبد  ٛ ٌغٍٗعبد ا٠اٗن ا٢عٍبوٝخ

ٔذْ اوذٍىٝخ ثؾٝش إِٔب رضزٍ   ٛ اِ با اوٍزٜ  ٌُ اوذي  ؽزٛ رزٗاه ٌُ  ٥وٕب اوٛ 

اٜغبد أ ضه ؽه  ٛ له عي ح ٖٔذْ ٔٛ او  ٜيخ اوزٛ ريٗي ثٕب اوذي  وةصه اوجٝبِبد 

اوٍزٍٝزح  ٖٜزضؼ ٌُ  وك أَ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ ريضً او٥ٍؽمبد اوٛ اؽزٍب٤د عبوٝخ 

ّ ةضخ وزٜبدح ا٠ ثبػ اوٍضزيجىٝخ ثّباً عىٛ اويًٝ اوزٛ ٍٜمُ ٥ٌؽمزٕب ٌُ اويٗائً ٌٖ

  ٖٔذا ث ٖ ْ ٜؾ  ٌُ قٝبي ا٢دا ح ثب ززان ا٠ ثبػ  ٛ ؽبوخ تٜبدرٕب وةز اد اوٍبوٝخ

 .(Hunt, et al . 2022) أ  ٚ ٌُٖ صً رؾ  ٌُ ٌٍب صزٕب وزٍٕٝ  او  ه

وخ اوٙ رؾضُٝ اوزّجئ ٖومُ ٍٜمُ أَ رذ ٛ  ي  ٤ رؾزبط  ٗا تٌٝبد رذىً اٞ      

ٌضب اد وٍذ  خ اوضت اد اوزٛ رئدٚ اوٙ صٗا اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ؽٝش ريٗي 

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ثزؾىٝه شبٌه وغٍٝع اوجٝبِبد اوٍزٗاع ح عىٛ عمش ري ٜ  ا٢دا ح 

زتٝ اد اوذٚ ٜزغبٔه اوجذض ٌُ اوٍذىٌٗبد اوذبٌخ اوٍضز  ٌخ  ٛ او ٗا تٌٝخ   بوٍ

اوزٛ ٤ رضز  ٌٕب ا٢دا ح ٌُ اوٍٍمُ أَ رغذه اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ رؾزةظ ثؤٍٔٝزٕب أٖ 

رصجؼ ألض  أٍٔٝخ ِضجٝبً   ٛ ؽُٝ أَ اوٍزتٝ اد اوزٛ ر  صٕب ا٢دا ح ٜغت أَ رةي  

ٌذمً أٍٔٝزٕب ثذ  دٌظ ري ٜ اد ا٢دا ح  ٖ وك ٠ِٓ ٌُ غٝ  اوٍٍمُ أَ رمَٗ عٍٝع 

ُ ٖاع ا٢دا ح وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٠َ ا٢ع اااد ٌُ اوّبؽٝخ اوٍذىٌٗبد عزااً ٌ

اوٍئصضٝخ ٤ رغ ٚ رذ ٥ٜد عىٙ ٔذْ اوٍزتٝ اد  وذا رؾضُ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٌُ 

ً ٍٜمُ وزىك او ٗا تٌٝبد  عٗدح اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ي  ّٜزظ عُ صٗا اوزي ٜ  أٍِبطب

  ٖٔذا ث ٖ ْ ٜئدٚ (Bertomeu, 2020) الز ب ٕب ثب٢اب خ اوٛ اد الٕب وذ ي اوزؤل 

  اوٛ رؾضُٝ عٗدح اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌُٖ صً ريىٝه ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه.

رذزج  اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوٍذي ح  (Commerford, et al., 2022) ٗ يب و  اصخ      

 ارٝخ ث جٝذزٕب ٠ِٕب ر ىذٝخ  ٍٖٜمُ وىٍ ٜ ُٜ دٌظ ٌغٍٗعخ ٌزّٗعخ ٌُ اوٍ  ٥د 

ٖا٤ ز اابد اوزٛ ٜصذت اوزؾيق ٌّٕب  ٍٖٜمُ أَ ر زىف طجٝذخ ٌ  ٥د اوزي ٜ   

ؽٝش رج ٖ ثذض اوٍ  ٥د ألض  ٌٗاٗعٝخ ٌُ غٝ ٔب  ؽٝش رج ٖ اوٍ  ٥د اوٍضزّ ح 

ٌصبد  اوجٝبِبد او ب عٝخ ألض  ٌٗاٗعٝخ ٌُ اوٍ  ٥د اوٍضزّ ح اوٙ رٗقذبد  اوٙ
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أَ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوّبرغخ عُ  ٗا تٌٝبد رذىً ا٢دا ح ٖا ز اابرٕب   ٛ ؽُٝ 

اٞوخ رمَٗ أ ضه ٌُ اوزي ٜ اد ا٢دا ٜخ ٠ِٕب ق  رضز  ي ثٝبِبد ا٠ شةخ  ٛ ر  ٜجٕب 

ً ٌّٖٕغٝخ ٌُ  اوٍ ٜ ُٜ  ٌُٖ ِبؽٝخ أ  ٘ ق  ُٜ  ط اوٍ ٜ َٖ  ٛ ث مه ألض  ارضبقب

ري ٜ ارًٕ ٌذىٌٗبد ٌضزيجىٝخ لٍذىٌٗبد عُ اوزض ً اوٍزٗقع أٖ ؽبوخ ا٤قزصبد ٖاوزٛ 

ٌُ اوٗااؼ أَ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ رزغبٔىٕب  ٖٜزضؼ ٌُ  وك رةٗق  ٗا تٌٝبد 

 . (Ding, et al., 2020)رذىً اٞوخ عىٙ اوج    ٛ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ 

ثبلإعزّبد عٍٝ ِب رُ عشضٗ آٔفب، فبْ اعزخذاَ خٛاسص١ِبد رعٍُ الاٌخ ٠ّىٓ أْ     

رغبُ٘ ثذسجخ وج١شح فٟ رذغ١ٓ اٌزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ٚاٌذذ ِٓ ِّبسعبد 

ر١ّٙذ اٌذخً فٟ اٌج١ئخ اٌّصش٠خ، ٚرٕبٌٚذ ِعب١٠ش اٌّذبعجخ اٌّصش٠خ اٌصبدسح ثبٌمشاس 

اٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ فٟ أوضش ِٓ ِع١بس ٠ّٚىٓ ا٠جبص أّ٘ٙب  2019ٌغٕخ  69سلُ 

 ٚدٚس رعٍُ الاٌخ فٟ رذغ١ٕٙب:

رضبع   ٗا تٌٝبد رذىً ا٤وخ عىٛ ري ٜ  قٍٝخ اوٍ زَٖ آ   اوٍ ح ث قخ عبوٝخ ِم اً  

وي  رٕب عىٛ اصز  اط اوٍذ  خ ٌُ اوجٝبِبد اوض ٍخ ٖثؤقه رمىةخ ٌٍمّخ  لٍب ٜضبع  

اوؾ  ٌُ ر٥عت ا٢دا ح ثيٍٝزٕب ٌُ  ٥ن  او ٗا تٌٝبد وىٍ زَٖ عىٛري ٜ  رىك 

( ثذّٗاَ "اوٍ زَٖ"   ٖاوذٚ 9اصزت٥وٕب وٍ ِٖخ ٌذٝب  اوٍؾبصجخ اوٍص ٚ  قً )

ؽ د اٌمبِٝخ ا زٝب  ا٢دا ح ثُٝ ع ح ط ق ٌٍب ٜزٝؼ و٣دا ح ث ائه ٍٖٜمّٕب ري ٜ  

بصز  اي أٚ ٌُ او  ق اوٍؾ دح اويٍٝخ اوزٛ صٝزً ر صٝصٕب وزي ٜ  قٍٝخ اوٍ زَٖ ث

 ٛ اوٍذٝب   ٖٜذبة عىٛ  وك أَ اوزؤصٝ اد اوّبرغخ عُ ا زٝب  ا٢دا ح وً رمُ 

ٌزٍبصىخ ِم اً ٤عزٍبدٔب عىٙ او  ٜيخ اوٍذزٍ ح ٖ باخً عّ ٌب ٜمَٗ ّٔبك ر٥عت 

 ٌزذٍ   ٖٔذا ٌب صزيضٛ عىٝٓ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ.

٠اٗن غٝ  اوٍىٍٗصخ" ٖأشب   ٛ اوةي رٛ ( ثذّٗاَ "ا93لٍب عبا اوٍذٝب   قً ) 

( اوٙ أَ او  لخ ٜغت أَ ري   اؽزٍبوٝخ ر  ق اوٍّب ع ا٤قزصبدٜخ 93  99)

اوٍضزيجىٝخ ٌضز  ٌخ  ٛ  وك ا ز اابد ٌذيٗوخ   ٌُٖ صً  بَ ٌجبوغ او ٕ ح اوٍ  عخ 

  ٛ اوزيب ٜ  اوٍبوٝخ ٍٜمُ أَ رئص  عىٙ قٍٝخ أاٗن او  لخ  ٖثبوزبوٛ ٜغت ري ٜ ٔب

ثذّبٜخ ٖث مه اؾٝؼ وزغّت اوزؾ ٜةبد  ؽٝش ٍٜمُ أَ ٜضذف  وك ٌُ اوزٍضٝه 

  ّٖٔب ٜؤرٛ دٖ   (Nangih, & Anichebe, 2021)اوصبدق وىٍذىٌٗبد اوٍبوٝخ 

اع اا ثزؾىٝه شبٌه وغٍٝع اوجٝبِبد  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ِم اً وي  رٕب عىٛ 

ثجذض اوٍذىٌٗبد اوٍضز  ٌخ اوٍزٗاع ح عىٛ عمش ري ٜ  ا٢دا ح اوذٚ ق  ٤ ٜٕزً 

  ٛ رىك او ٗا تٌٝبد.

أٌب ط ق ري ٜ  ٌ صص او َٜٗ اوٍ مٗك  ٕٝب ٖأ ا ح اوٍ ُّٜٝ اوزٛ ٜزٍضه إٍٔٔب  

 ٛ ط ٜيخ او صً اوٍجبش  ٌُ  ٥ن ا٤عزٍبد عىٙ  صً ٌجىغ او ُٜ  ٛ ؽبوخ ع ي 

رؾصٝىٓ ٖاعزجب ْ دَٜٗ ٌذ ٌٖخ دَٖ رمُٜٗ أٚ ٌ صصبد  أٌب او  ٜيخ ا٠  ٘ 

رزٍضه  ٛ رمُٜٗ ٌ صص لّضجخ ٌُ  اٝ  اوٍ ُّٜٝ  ٖرذزٍ  ٔذْ او  ق عىٛ 
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اوٍّبؿ ا٤قزصبدٚ اوذبي ٖاوٗاع اوٍبوٛ وذ٥ٍا وذا ّٜجتٛ ا٤صزذبِخ ث ٗا تٌٝبد 

رذىً اٞوخ ِم اً وي  رٕب عىٛ اوزّجئ ثٍ ٚ اصزي ا  اوٍّبؿ ا٤قزصبدٚ ثب٢اب خ اوٛ 

 ;Stein,  Downes, et al.,) (2019يجىٛق  رٕب عىٛ اوزّجئ ثبوٗاع اوٍبوٛ اوٍضز

2019. 

ٖثبوّضجخ و  ق ري ٜ  ا٥ٔ٢ك  ي  رّبٖوذ ٌذبٜٝ  اوٍؾبصجخ اوٍص ٜخ ٖاو ٖوٝخ اوذ ٜ   

ٌُ ط ق ا٥ٔ٢ك اوزٛ ٍٜمُ ارجبعٕب  ٖومُ له ط ٜيخ ق  ّٜزظ عّٕب ِزبئظ ٌ زىةخ 

عىٙ قٍٝخ عُ ا٠  ٘  ٌٍب ٜئص  عىٙ او ٤وخ اويٍٝٝخ و١اه اوضبثذ  ٌُٖ صً 

  (Nangih, & Anichebe, 2021)ا٠اٗن اوضبثزخ ثيبئٍخ اوٍ لز اوٍبوٛ 

ٖٜزٍؾٗ  دٖ   ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ّٔب  ٛ اوضجبد عىٛ او  ٜيخ اوزٛ ٜزً اوزي ٜ  

ثٕٝب وٕذا ا٥ٔ٢ك ثب٢اب خ اوٛ ق  رٕب عىٛ رٗقع اوذٍ  ا٢ِزبعٛ اوٍي   وٟوخ 

 ٥لٕب. ٌٖبٔٛ او  ٜيخ اوٍّبصجخ وزي ٜ  أ

 ٌزا فبْ اٌذساعخ اٌذب١ٌخ رص١غ فشٚضٙب عٍٝ إٌذٛ اٌزبٌٟ: 

H1  : رٗع    ٖق عٗٔ ٜخ  اد د٤وخ اؽصبئٝخ ثُٝ ٌضزٗ٘ رٍٕٝ  او  ه عُ ط ٜق ٤

اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزي ٜ اد 

 .اوٍؾبصجٝخ اوٍزّجؤ ثٕب ثبصز  اي ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ

 H2 : ٤ رٗع    ٖق عٗٔ ٜخ  اد د٤وخ اؽصبئٝخ ثُٝ ٌضزٗ٘ رٍٕٝ  او  ه عُ ط ٜق

اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزي ٜ اد 

 .اوٍؾبصجٝخ اوةذىٝخ وذّٝخ او  اصخ

 صبٌضبً: اٌذساعخ اٌزطج١م١خ

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزّجئ رٕ ا او  اصخ اوؾبوٝخ اوٙ د اصخ دٖ  اصز  اي      

ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖأص ْ عىٙ ٌضزٗ٘ رٍٕٝ  او  ه وى  لبد اوٍيٝ ح  ٛ صٗق 

ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ اوٍص ٚ. ٖومٛ ٜزٍمُ اوجبؽش ٌُ رؾيٝق ٔذا اوٕ ا  بِٓ صٝيٗي ثبع اا 

جٝخ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ أ٤ًٖ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبص

وذّٝخ او  اصخ اوٍ زب ح ٌُ او  لبد اوٍ  عخ  ٛ اوضٗق اوٍص ٚ. ٖ ٛ ٔذا او ؤَ  

صٝذزٍ  اوجبؽش عىٙ ألض  او ٗا تٌٝبد اوزٛ اصزي  عىٕٝب اوةم  اوٍؾبصجٛ  ٛ ٌغبن 

  ٖاو جمبد (K-Nearest Neighbour)ا٠ق ة عب    ٗا تٌٝخرذىً اٞوخ ٖٔٛ: 

 Random)اوتبثبد اوذ ٗائٝخ    ٖ ٗا تٌٝخ(Neural Network)اوذصجٝخ 

Forest) ٛ ٗا تٌٝخ رذىً اٞوخ ا٤ش ا ٖ  (Support Vector Machine). 

ً عىٙ  وك  ٍٜمُ وىجبؽش ع ا اوغبِت اوز جٝيٛ وى  اصخ ٌُ  ٥ن       ٖرؤصٝضب

اصزذ اا ٌغزٍع ٖعّٝخ او  اصخ  ٖرذ ٜف ٌذىٍبد ٌٖزتٝ اد اوي ا   ٛ اٗا 

تٝه رىك او ٗا تٌٝبد عىٙ عّٝخ او  اصخ  ٖأ ٝ اً ٌيب ِخ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  صً ر 
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اوّزبئظ ثُٝ ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ وىزّجئ ٖ ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ثت ا ا زجب  اوة ٖق 

 اوغٗٔ ٜخ  ٖ وك عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:

 ِجزّع ٚع١ٕخ اٌذساعخ 3/1

ٜزٍضه ٌغزٍع او  اصخ  ٛ لب خ او  لبد اوٍيٝ ح  ٛ صٗق ا٠ٖ اق اوٍبوٝخ       

اوٍص ٚ  ٤ٖ صٍٝب ثبوز لٝز عىٙ او  لبد اوصّبعٝخ ٖ وك ٠ِٕب ألض  ا٠ِ  خ اوزٛ 

رضز ٝع اوز٥عت ثبوٍذبٜٝ  اوٍؾبصجٝخ ثٍب ٍٜمّٕب ٌُ اع اا اوذ ٜ  ٌُ اوزي ٜ اد 

ّ بط اوصّبعٛ. ٖ ٛ ٔذا او ؤَ قبي اوجبؽش ثبصزجذبد اوٍؾبصجٝخ ثٍب ٜزّبصت ٌع طجٝذخ او

اوجّٗك ٖش لبد اوزؤٌُٝ ٖاوٍئصضبد اوٍبوٝخ وٍب وٕب ٌُ طجٝذخ  باخ  ٖثبوزبوٛ قبي 

اوجبؽش ثؾص  اوي بعبد اوصّبعٝخ اوٍزٍضىخ  ٛ   ٌبد ٌّٖزغبد اّبعٝخ ٖصٝب اد  

 ٖاوذيب اد  ٖاوز ٝٝ  ٌٖٗاد اوجّبا ٖا٠غذٜخ ٖاوٍ  ٖثبد.

ِم اً ٠َ اوي ا  اوٗتا ٚ اوصبد  ث ؤَ ر جٝق ٌذبٜٝ  اوٍؾبصجخ اوٍص ٜخ ابد  ٖ     

   بِٓ ٍٜمُ وىجبؽش رؾ ٜ  اوةز ح اوزٌّٝخ وى  اصخ اوؾبوٝخ  ٛ اوةز ح 62ث قً  9102صّخ 

 صّٗاد. 4أٚ أَ اوٍ ح اوٍزبؽخ وىضىضىخ اوزٌّٝخ ٌ رٕب  9199اوٙ  9102ٌُ 

 لبد اوصّبعٝخ اوٍص ٜخ اوٍٗعٗدح ثبوي بعبد ٖعىٙ ٔذا اوّؾٗ   ي  صغىذ او       

صّٗاد(  ٖثؾذا  4× ش لخ  49ٌ بٔ ح ) 062صبوةخ اوزؾ ٜ   ٥ن  ز ح او  اصخ ع د 

 09ٌ بٔ ح ٖلذوك ثؾذا اويًٝ اوٍةيٗدح اوجبوتخ  30اويًٝ او ب ح ٖاوٍز   خ اوجبوتخ 

 ٌ بٔ ح. 095ٌ بٔ ح رجُٝ أَ اوذّٝخ اوّٕبئٝخ اوصبوؾخ وىزؾىٝه رجىغ 

 

 رذذ٠ذ ِزة١شاد اٌذساعخ ِٚزٕجآد رعٍُ ا٢ٌخ: 3/2

ر زىف طجٝذخ او  اصخ اوؾبوٝخ عُ اوذ ٜ  ٌُ او  اصبد اوٍؾبصجٝخ  ٖ وك ٠َ      

اوٍزتٝ  اوٍضزيه ثبو  اصخ اوؾبوٝخ ٔٗ ٌزتٝ  اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبصز  اي رذىً اٞوخ 

زتٝ  اوزبثع  ٕٗ رٍٕٝ  او  ه  ٖر جٝيبرٓ عىٙ او  لبد اوصّبعٝخ ٌؾه او  اصخ  أٌب اوٍ

 ٌُٖ صً ٍٜمُ وىجبؽش ع ا ٔذا اوغزا ٌُ او  اصخ عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:

 اٌّم١بط اٌزم١ٍذٞ ٌٍزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ )وّزة١ش ِغزمً(: 3/2/1

 ٛ اطب  اوز جٝق اوٍؾبصجٛ اوضىًٝ وٍذبٜٝ  اوٍؾبصجخ اوٍص ٜخ ٖاوٍّجضيخ ٌُ ٌذبٜٝ        

اوزي ٜ  اوٍبوٛ او ٖوٝخ  ٜزضؼ أَ أًٔ ٌٗاطُ ٖعٗد اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ رزٍضه  ٛ: 

ريًٝٝ اويٍٝخ اوذبدوخ  ٖااٍؾ٥ن قٍٝخ ا٠اٗن  ٖاوزي ٜ اد ا٠  ٘ اوٍزذىيخ ثب٠اٗن 

 ,.Lau, et al)ٖاعٍبوٛ ا٤وززاٌبد ٖاوٍ صصبد ٖا٤ؽزٝبطٝبداوض ٜجٝخ اوٍئعىخ 

2021) . 
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ٖ ٛ ٔذا او ؤَ ٍٜمُ وىجبؽش رؾ ٜ  اويٝبس اوزيىٝ ٚ وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٌُ  ٥ن      

ً ٌُ اويٗائً اوٍبوٝخ اوٍٗعٗدح  ؽغً اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ أٖ اوٍجىغ اوٍزذىق ثًٕ عٍٝذب

 وى  لبد اوصّبعٝخ ٌؾه او  اصخ.

 : ِزٕجآد رعٍُ ا٢ٌخ ٌم١بط اٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ )وّزة١ش ِغزمً(:3/2/2

 ٛ اطب  رؾيٝق ٔ ا او  اصخ اوؾبوٛ صزصجؼ ٌزتٝ اد ٌٖذىٍبد او  اصخ ٔٛ       

لب خ اوٍزتٝ اد اوزٛ ٍٜمُ اصز  إٌب وزتذٜخ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزّجئ ثؾغً 

وٍ زىةخ اوضبثق  ل ْ ثٍيٝبس اوزي ٜ اد اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ عىٙ اوٍضزٜٗبد اوض٥صخ ا

 (X1, X2, X………………… Xn)اوٍؾبصجٝخ اوزيىٝ ٚ. ٖثّبا عىٙ  وك رصجؼ 

ٔٛ اوٍذج ح عُ ٌزتٝ اد ٌٖذىٍبد اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٍٖٜمُ رذ ٜف له ٌّٕب 

 عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:

 (: ِزٕجآد رعٍُ الأٌخ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ1جذٚي سلُ )

 اٌزفغ١ش اٌّزة١ش

X1  اب ٛ او  ه قجه اوجّٗد غٝ  اوذبدٜخ ٌيضٌٗبً عىٙ اعٍبوٛ ا٠اٗن 

X2 ا٠اٗن اوٍز اٖوخ ٌيضٌٗخ عىٙ اعٍبوٛ ا٤وززاٌبد 

X3 او ا ذخ اوٍبوٝخ 

X4 
 ٛ ؽبوخ او ضب ح ٖاويٍٝخ اة   0ٌئش  او ضب ح  ٖٔٗ ٌزتٝ  ٍٖٔٛ ٜؤ ذ اويٍٝخ 

  ٍٝب ع ا  وك

X5  َٖٖاوذ٥ٍا ٌيضٌٗخ عىٙ اعٍبوٛ ا٠اٗناعٍبوٛ أ ا ح اوٍ ز 

X6 
 special)عّ  اعز اا او  لخ ثٗعٗد ثّٗد  باخ  0ٜؤ ذ اويٍٝخ  ٌزتٝ  ٍٖٔٛ

Item) ٖاويٍٝخ اة   ٍٝب ع ا  وك 

X7 رمىةخ  أس اوٍبن 

X8 اوغذ  اوز ثٝذٛ وذ د ق بعبد ا٠عٍبن ثبو  لخ 

X9 
ر تٝىٝخ أعّجٝخ ٖاويٍٝخ اة   ٍٝب ا ا رً ٖع د عٍىٝبد  0ٌزتٝ  ٍٖٔٛ ٜؤ ذ اويٍٝخ 

 ع ا  وك

X10 ٌئش  اوز  ق اوّي ٚ ٌُ اوز تٝه 

X11 اعٍبوٛ ا٤صزؾيبقبد وى  لخ  ٥ن اوةز ح اوٍبوٝخ 

X12  ا ا رً رٗاع  د ه غٝ  ٌذ ن ٖاويٍٝخ اة   ٍٝب ع ا  وك 0ٌزتٝ  ٍٖٔٛ ٜؤ ذ اويٍٝخ 

X13  غٝ  اوذبدٜخا٤ِؾ اا اوٍذٝب ٚ وى  ه اوضّٗٚ قجه اوجّٗد 

X14 اوزتٝ   ٛ اٜ اداد اوٍّ ؤح  ٥ن اوةز ح اوٍبوٝخ 

X15   ٌضزٗ٘ اوذض  اوٍبوٛ ٌيٝضبً ثٍئشZ-Score 

 ل١بط ِغزٜٛ ر١ّٙذ اٌذخً )وّزة١ش ربثع( 3/2/3

ٜذج  رٍٕٝ  او  ه عُ ق  ح او  لخ عىٙ اوضٝ  ح عىٙ اوزيىجبد اوٍ زىةخ  ٛ د ه      

او  لخ  ٥ن اوةز اد اوٍبوٝخ اوٍ زىةخ. ٖ ٛ ٔذا او ؤَ  ٍٜمُ وىجبؽش ا٤عزٍبد عىٙ 
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لٍيٝبس ٌزذب ا عىٝٓ وزؾ ٜ  ٌضزٗ٘ او  ه  (Lang et al. 2012)ثٗاقٛ ٍِٗ ط 

 زبوٛ:اوٍؾبصجٛ  ٖ وك ٖ يبً وىٍّٗ ط او

SMTH = β0 + β1 Size + β2 Lev + β3 BM + β4 STD_Sale + β5 

Loss + β6 Opcycle + β7 SG + β8 Oplev + β9 AVECFO + ε 

 ؽٝش أَ:

 SMTH  صّٗاد؛ 3= ا٤ِؾ اا اوٍذٝب ٚ وى  ه  ٥ن 

 Size وٗغب ٜزً اويٍٝخ او  ز ٜخ وى  لخ ٌيٝضبً ثؾغً ا٠اٗن؛ = 

 Lev او ا ذخ اوٍبوٝخ ٖرضبٖٚ اعٍبوٛ ا٠اٗن عىٙ اعٍبوٛ ا٤وززاٌبد؛ = 

 BM ٌذ ن اويٍٝخ او  ز ٜخ اوٙ اعٍبوٛ اويٍٝخ اوضٗقٝخ وى  لخ؛ = 

 STD_Sale  ٌُ صّٗاد؛ 5اوٙ  3= ا٤ِؾ اا اوٍذٝب ٚ وىٍجٝذبد وٍ ح 

 Loss  ؽبوخ او ضب ح ٖاويٍٝخ  0= ٌئش  او ضب ح  ٌزتٝ  ٍٖٔٛ ٜؤ ذ اويٍٝخ ٛ 

    ٍٝب ع ا  وك؛اة

 Opcycle  طٗن او ٖ ح اوز تٝىٝخ وى  لخ ٖٜضبٖٚ وٗغب ٜزً او جٝذٛ وذ د أٜبي =

 دٖ اَ ؽضبثبد اوذ٥ٍا؛

 SG ٌذ ن ٍِٗ اوٍجٝذبد وىضّخ اوؾبوٝخ عٍب ٜضجيٕب؛ = 

 Oplev  لضب خ  أس اوٍبن  ٖريبس ثصب ٛ اوٍٍزىمبد ٖاوٍذ اد ٖا٤ٞد ٌيضٌٗخ =

 عىٙ اعٍبوٛ ا٠اٗن؛

 AVECFO  ٌٙزٗصظ اوز  يبد اوّي ٜخ ٌُ اوذٍىٝبد اوز تٝىٝخ ٌيضٌٗخ عى =

 اعٍبوٛ ا٠اٗن.

 اخزجبساد اٌّزبٔخ لأدٚاد اٌم١بط اٌّخزٍفخ 3/3

ٜٕ ا اوجبؽش ٌُ  ٥ن ٔذْ او  ٗح اوٙ ا زجب  اوص٥ؽٝخ اوجّبئٝخ وٍيبٜٝش او  اصخ 

ٖ ٛ ٔذا او ؤَ ٍٜمُ رؾ ٜ اً ؽٝش إٍِٔب ٜذزٍ اَ عىٙ اوٍيبٜٝش اوٍ لجخ ٌزذ دح ا٠ثذبد. 

 وىجبؽش ا٤عزٍبد عىٙ لهٍ ٌُ:

 .رؾ ٜ  اوٍذب٥ٌد اوٍذٝب ٜخ وزيًٝٝ ا٥ؽٝخ ٌمِٗبد اوٍيٝبس 

 .اصز  اي ٌزٗصظ اوزجبُٜ اوٍضز  ط وٍذب٥ٌد اوزؾٍٝه 

 .ؽضبة ٌذبٌه اوضجبد اوٍ لت وىٍيٝبس لمه 

ً وذوك ق  أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ اوٍذب٥ٌد  اوٍذٝب ٜخ وىٍمِٗبد ٖرؾيٝيب

ً اوغ ٖن  اوة عٝخ وٍيٝبس ٌزّجآد رذىً اٞوخ ٌٖذبٌه اوضجبد اوٍ لت وىٍيٝبس لمه ٖ يب

 ( اوزبوٛ:9 قً )
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 (: ٔزبئج ص د١خ ِمب١٠ظ اٌّزة١شاد اٌّغزمٍخ2جذٚي سلُ )

 اٌّزة١ش

 اٌصذق اٌزمبسثٟ ِعبِ د اٌزذ١ًّ

 اٌجعذ
ِعبًِ 

 اٌزذ١ًّ

اٌزجب٠ٓ اٌّغزخٍص 

AVE 
 CRاٌضجبد اٌّشوت 

ِزٕجآد رعٍُ ا٢ٌخ 

ٌٍزمذ٠شاد 

 اٌّذبعج١خ

X1 1.431 

1.432 1.490 

X2 1.494 

X3 1.451 

X4 1.461 

X5 1.624 

X6 1.449 

X7 1.443 

X8 1.404 

X9 1.461 

X10 1.463 

X11 1.625 

X12 1.620 

X13 1.493 

X14 1.404 

X15 1.626 

٠ٚزضخ ٌذٜ اٌجبدش ِٓ إٌزبئج اٌّعشٚضخ ثبٌجذٚي اٌغبثك ِجّٛعخ اٌّ دظبد اٌزٟ 

 ٠ّىٓ رٛض١ذٙب ف١ّب ٠ٍٟ:

ٜزضؼ أَ  (Hair, et al., 2010)عٍٝع اوٍذب٥ٌد اوٍذٝب ٜخ ٌيجٗوخ  ٗ يبً و  اصخ  .0

  ٌُٖ صً 1.5قًٝ اوٍذب٥ٌد اوٍذٝب ٜخ اوٍيجٗوخ ٤ث  ٖأَ رمَٗ ٌضبٖٜخ أٖ ألج  ٌُ 

 وُ ٜزً ؽذا أٚ ٌمَٗ ٌُ ٌمِٗبد اوٍيبٜٝش اوة عٝخ وىٍزتٝ اد اوٍضزيىخ.

 (AVE)رجُٝ أَ قًٝ اوص ق اوزيب ثٛ اوٍذج  عّٓ ثٍزٗصظ اوزجبُٜ اوٍضز ىص  .9

ٝش لبِذ قًٝ اوضجبد اوٍ لت ألج  ٌُ  اد قًٝ لجٝ ح  ؽ (CR)ٖاوضجبد اوٍ لت 

 1.5  ٌُٖ صً قجٗن اوص ق اوزيب ثٛ وىٍّٗ ط ٖ وك ٤ رةبع ٌزٗصظ اوزجبُٜ عُ 1.5

  ٖٔٗ ٌب ٜ ٝ  1.5اوٍيجٗوخ ٤ث  ٖأَ رمَٗ ٌضبٖٜخ أٖ ألج  ٌُ  AVEؽٝش أَ قًٝ 

% ٌُ اوٍزتٝ  51اوٙ أَ اوٍمِٗبد اوة عٝخ وىٍزتٝ اد اوٍضزيىخ رةض  ألض  ٌُ 

 .ِةضٓ

 الإدصبء اٌٛصفٟ ٌّزٕجآد اٌذساعخ ِٚزة١شارٙب 3/4

رذج  ا٢ؽصبااد اوٗاةٝخ عُ او مه اوزٗتٜذٛ اوىذّٝخ ٖاوزٛ ٍٜمُ عىٙ أصبصٓ اوؾمً 

عىٙ طجٝذخ اوذّٝخ ٖاٌمبِٝخ ٌيب ِخ ِزبئظ اوذّٝخ ثبو  اصبد ا٠  ٘  اد اوصىخ  ٖق  

 ( اوزبوٛ:3أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ اوغ ٖن  قً )
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 (: ٔزبئج الإدصبء اٌٛصفٟ ٌّزٕجآد اٌذساعخ ِٚزة١شارٙب3جذٚي سلُ )

 .Mean Std. Dev. Min. Max اٌجعذ اٌّزة١ش

ِزٕجآد رعٍُ 

ا٢ٌخ ٌٍزمذ٠شاد 

 اٌّذبعج١خ

X1 1.90 1.00 -1.09 1.36 

X2 1.53 1.15 1.44 1.20 

X3 1.93 1.15 1.05 1.40 

X4 1.12 1.03 1.11 0.11 

X5 1.95 1.01 1.12 1.32 

X6 1.15 1.14 1.11 0.11 

X7 1.36 1.04 1.11 0.11 

X8 0.94 1.12 0.11 4.11 

X9 1.14 1.05 1.11 0.11 

X10 1.19 1.13 1.11 0.11 

X11 01.40 1.01 5.11 99.11 

X12 3.95 1.13 9.11 6.11 

X13 1.69 1.16 1.09 1.40 

X14 0.36 1.12 1.22 3.00 

X15 1.26 1.13 1.54 3.90 

ٖٜزضؼ و ٘ اوجبؽش ٌُ  ٥ن اوذ ا اوضبثق أَ ِزبئظ ا٢ؽصبا اوٗاةٛ ر ٝ  اوٙ 

 اعز اوٝخ اوجٝبِبد ٖرٗتٜذٕب اويبثه وىٍيب ِخ ثُٝ او  اصبد  اد اوصىخ. 

 

 رذ١ًٍ اٌج١بٔبد ثبعزخذاَ أعب١ٌت رعٍُ ا٢ٌخ 3/5

ّٜزظ عُ اصز  اي أصبوٝت رذىً اٞوخ أشمبن اوزّجئ ٖا٠  با اوٍٗعٗدح ثٓ  ٛ اطب  ص٥صخ 

ٖاوزٛ رذج   Training setٌضزٜٗبد وى٥ٍئٍخ وىٍّٗ ط  ؽٝش ٜزٍضه اوٍضزٗٚ ا٠ٖن  ٛ 

عُ اوٍغٍٗعخ ا٢ؽصبئٝخ اوزٛ ٜزً ا٤عزٍبد عىٕٝب  ٛ ٥ٌاٌخ ٌذىٍبد له ٍِٗ ط عّ  

% ٌُ عٍىٝخ اوزّجئ  ٖثذ  الزٍبن ٔذْ اوّضجخ ٜزً 25ٖٔٛ رٍضه ِضجخ اويٝبي ثذٍىٝخ اوزّجئ 

٠داا  Ten-fold cross-validationا٤عزٍبد عىٛ اوٍضزٗٚ اوضبِٛ اوٍزٍضه  ٛ 

اع اااد رؾ ٜ  ٥ٌاٌخ اوٍّٗ ط  ٖأ ٝ اً  ٛ اوٍضزٗٚ اوضبوش ٜزً ريضًٝ د عخ او٥ٍاٌخ 

وذ ي اوٍجبوتخ  ٛ د عبد  ٖ وك Test% وىٍئش  Train ٖ95% وىٍئش  45ثّضت 

او٥ٍاٌخ ٖاوضٝ  ح عىٙ ع ي اصزي ا  اوجٝبِبد. ٍٖٜمُ اصز  اي لب خ اوٍضزٜٗبد اوض٥صخ 

 عىٛ اوّؾٗ اوزبوٛ:
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 Nearest Neighbour)-(Kخٛاسص١ِخ اٌجبس الألشة  3/5/1

رذج   ٗا تٌٝخ اوغب  ا٠ق ة عُ اوجؾش عُ اِزٍبااد اوّي خ اوٍغٕٗوخ  ٛ ؽبوخ      

رذ د ٌغٍٗعبد اوجٝبِبد اوٍ زىةخ اوٍؾٝ خ ثٕذْ اوّي خ  ٌُ  ٥ن قٝبٌٓ اويٝبي ثزصّٝف 

عّٝخ غٝ  ٌذ ٖ خ اعزٍبداً عىٛ اوزصّٝف اوٍذ ٖا وغٝ إِب  لٍب ٍٜمّٓ اوزّجئ ثٓ ٌُ 

و جٕٝخ ثبوضغه اوٍ اد اوزّجئ وٓ ٖري ٜ  اويٍٝخ اوٍغٕٗوخ وٕذا  ٥ن ٌيب ِخ اوضغ٥د ا

ً وٍذىٌٗبد رىك اوضغ٥د   ج مه عبي ٍٜمُ أَ رمَٗ قبع ح اوزصّٝف ٔذْ  اوضغه ٖ يب

ٌُٖ صً  بَ ٔذْ   (9193اذٝةخ ٠ِٕب رضزّ  اوٛ قبع ح ٖاؽ ح  ٛ عّٝخ ٌذ ٖ خ )عىٛ  

اصز  اي أصبوٝت رىك او ٗا تٌٝخ  او ٗا تٌٝخ رضبع   ٛ عٍىٝخ اوزصّٝف  ٖثّبا عىٙ 

  ي  أظٕ د ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ اوغ ٖن اوزبوٛ:

(: ٔزبئج دلخ اعزخذاَ خٛاسص١ِخ اٌجبس الألشة ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد 4جذٚي سلُ )

 اٌّذبعج١خ

Model 

 ِغزٜٛ اٌذلخ

Accuracy  

(%) 

ِغزٜٛ اٌخطؤ 

error  )%( 
 Fل١ّخ 

اٌّغبدخ رذذ 

 إٌّذٕٝ 

ROC 

Training set 0.923 0.077 0.913 0.904 

Ten-fold cross-

validation 
0.707 0.293 0.669 0.624 

Train (75%)-Test 

(25%) split 
0.740 0.260 0.695 0.716 

ً وٍضزٗٚ       ٜٗع  ثٓ وىجٝبِبد   Training Setٖٜزضؼ ٌُ اوغ ٖن اوضبثق أِٓ ٖ يب

ٖاوزٛ رذ  ٌغٍٗعخ اوجٝبِبد ٌؾه ا٤ زجب  او ئٝضٛ اوٍذج ح عُ ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ 

اويًٝ اوزّجئٜخ اوزٛ رّجؤ ثٕب أصىٗة ا٠ق ة عب    ٖٔذا ٜ ن عىٛ ا رةبع ٌضزٗ٘ او قخ  ٛ 

% ٌٍب ٜ ٝ  اوٛ أَ اويًٝ اوزٛ رّجؤد ثٕب ٔذْ ا٠صىٗة رزضً 29.3ٔذْ اوّزبئظ ثٍب ٜذبدن 

 F% أٚ أَ قٍٝخ 4.4او  ؤ اوزّجئٚ ثٕب ٜجىغ ثب رةبع ٌضزٗ٘ او قخ ؽٝش أَ ٌضزٗ٘ 

 Ten-fold  ٖعىٙ ٌضزٗ٘ ا زجب  1.203ريز ة ٌُ اوٗاؽ  اوصؾٝؼ ٖٔٛ رجىغ 

cross-validation  أٌب ٌضزٗٚ 41.41أرضؼ أِٓ ٌضزٗ٘ او قخ ٜجىغ  %Train 

(75%)-Test (25%) split   عىٙ ٌضزٗ٘ اوز ا ه ثُٝ اوجٝبِبد ا٠اىٝخ 44ٜجىغ %

. ٖ ٍٝب ٜزذىق ثبوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ  ي  Training VS Testing Dataٖاوٍزّجؤ ثٕب 

أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ أَ اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ ٠صىٗة ا٠ق ة عب  

 لبِذ عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:
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أَ  (Hosmer & Lemeshow, 2000)ٖ ٛ ٔذا او ؤَ أٖاؾذ د اصخ      

ٌضزٜٗبد او قخ اوٍزذىيخ ثؾضبة اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ رجُٝ أَ او  عبد اوٍذٝب ٜخ 

 وىٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ رؤ ذ اوٍ ٘ اوزبوٛ:
 %61-51 %41-61 %21-41 %21-21 %011-21 اوٍ ٘

  بشه اذٝف عبدن عٝ  ٌٍزبت د عخ اوغٗدح

% ٖٔذا ٜذزج  ٌٍزبت Training Set 21.4اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ وٍّٗ ط  ٖرجىغ      

ٖ يبً وىغ ٖن اوٍذٝب ٚ اوضبثق   أٌب عىٙ ٌضزٗ٘ اوٍزبِخ ٌٖضزٗ٘ اوز ا ه ثُٝ اوجٝبِبد 

 ٝزجُٝ أَ اوٍضبؽبد رؾذ  Training VS Testing Dataا٠اىٝخ ٖاوٍزّجؤ ثٕب 

ً وىٍّٗ ط  % ٖٔٛ اذٝةخ ٖعبدوخ40.6%  69.4رجىغ اوٍّؾّٙ  عىٙ اوزٗاوٛ ٖ يب

 اوٍذٝب ٚ  ٖٜزضؼ ٌُ  وك رةٗق  ٗا تٌٝخ ا٠ق ة عب  عىٙ اوزّجئاد اوٝ ٖٜخ.

 Neural Network)(خٛاسص١ِخ اٌشجىبد اٌعصج١خ  3/5/2

رذزج   ٗا تٌٝخ او جمبد اوذصجٝخ ِٗع آ   ٌُ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزٛ      

رزمَٗ ٌُ طجيبد ٌزذ دح ٌُ اوذي  اوٍز اث خ  ٍٝب ثّٕٝب ثٝبِبد ا٢د بن ٖا٢  اط  

ٖريٗي له طجيخ ثزؾٜٗه ثٝبِبد ا٢د بن او باخ ثٕب اوٙ ثٝبِبد ألض  وىزٍضٝه صً ٜزً 

زٗٚ او جمخ اوذصجٝخ ا٤ا ّبعٝخ عىٙ ص٥صخ أِٗاع ٌُ اد بوٕب وى جيخ اوزبوٝخ  ٖرؾ

او جيبد ٍٖٔب اوٍ  ٥د ٖطجيبد ٌ ةٝخ ٖطجيخ اوٍ  عبد  ؽٝش رزىيٙ طجيخ اوٍ  ٥د 
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اوجٝبِبد ا٠ٖوٝخ وىٍزتٝ اد اوزةضٝ ٜخ ٖٜضبٖٚ ع د اوذي   ٛ طجيخ ا٢د بن ع د 

اوٍ ةٝخ ٖاوزٛ ر جق  اوٍزتٝ اد اوزٗاٝؾٝخ  ٖثبوزبوٛ ر رجظ طجيخ اوٍ  ٥د ثبو جيبد

رؾ٤ٗد ٌذي ح عىٙ اوجٝبِبد اوٗا دح ِٖيه اوٍ  عبد اوٙ او جيبد اوٍ ةٝخ اوزبوٝخ  

ٖرضٍٛ او جيخ اوّٕبئٝخ ث جيخ اوٍ  عبد اوزٛ رٍضه ٌذىٌٗبد عبوٝخ اوٍضزٗ٘ 

 .(Ding, et al., 2020)اوٍضز  عخ ٌُ اوجٝبِبد ا٠ٖوٝخ 

ثبصز  اي او ٖان غٝ  او  ٝخ وىزّجئ ثب٠ؽ اس  لٍب ريٗي  ٗا تٌٝخ او جمبد اوذصجٝخ     

اوٍضزيجىٝخ ثّبا عىٙ اوجٝبِبد اوزب ٜ ٝخ وٍغٍٗعخ ٌُ اوذٗاٌه اوٍؾٝ خ ثبومبٔ ح ٌؾه 

اوزّجئ  ؽٝش إِٔب رذٍه ثبصز  اي أصىٗة اوٍؾبلبح وىٗاٗن اوٙ أ ضه اوضّٝب ٜٗٔبد 

ح ثبصز  اي اوٍٍمّخ وىزّجئ ث مه اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ٖق  أٖاؾذ اوٍؾبلب

 او ٗا تٌٝبد وى جمبد اوذصجٝخ عُ اوزّجئاد اوزبوٝخ وذّٝخ او  اصخ.

(: ٔزبئج دلخ اعزخذاَ خٛاسص١ِخ اٌشجىبد اٌعصج١خ ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد 5جذٚي سلُ )

 اٌّذبعج١خ

Model 

 ِغزٜٛ اٌذلخ

Accuracy 

(%) 

ِغزٜٛ اٌخطؤ 

error  )%( 
 Fل١ّخ 

اٌّغبدخ رذذ 

 إٌّذٕٝ 

ROC 

Training set 0.956 0.044 0.915 0.910 

Ten-fold cross-

validation 
0.715 0.285 0.645 0.600 

Train (75%)-Test 

(25%) split 
0.785 0.215 0.687 0.708 

 Training Setعىٙ ٌضزٗ٘ ٜزجُٝ ٌُ اوغ ٖن اوضبثق ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ      

وىجٝبِبد ؽٝش رذج  رىك عُ اويًٝ اوزّجئٜخ اوزٛ رّجؤ ثٕب أصىٗة او جمبد اوذصجٝخ  ٖق  ثىغ 

% أٚ أَ اويًٝ اوزٛ رّجؤد ثٕب او ٗ اتٌٝخ رزضً 25.6ا رةبع ٌضزٗ٘ او قخ ؽٗاوٛ 

% ٌٍٖب ٜ وه  وك 4.4ثب رةبع ٌضزٗ٘ او قخ ؽٝش أَ ٌضزٗ٘ او  ؤ اوزّجئٚ ثٕب ٜجىغ 

   ٛ ؽُٝ ثىغ ٌضزٗ٘ او قخ  ٛ 1.205ؽ  اوصؾٝؼ ٖٔٛ رجىغ ٌُ اوٗا Fاقز اة قٍٝخ 

 Training VS%  أٌب ٌضزٗ٘ Ten-fold cross-validation 40.5ٌضزٗٚ 

Testing Data  ٖثبوّضجخ وىٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ  ي  رجُٝ ٌُ ِزبئظ 42.5ثىغ   %

 اوزبوٛ:اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ أَ اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ وى جمبد اوذصجٝخ لبِذ عىٙ اوّؾٗ 
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ً وىغ ٖن 20ثىغ  Training Setٖثٍب أَ ٌضزٗٚ       %  بِٕب رذزج  ٌٍزبتح ٖ يب

اوٍذٝب ٚ اوضبثق أٌب عىٙ ٌضزٗ٘ اوٍزبِخ ٌٖضزٗ٘ اوز ا ه ثُٝ اوجٝبِبد ا٠اىٝخ ٖاوٍزّجؤ 

%  61 ٝزجُٝ أَ اوٍضبؽبد رؾذ اوٍّؾّٙ رجىغ  Training VS Testing Dataثٕب 

اوٍضزُٜٗٝ عىٙ اوزٗاوٛ ٖ يبً وىٍّٗ ط اوٍذٝب ٚ ٖٔذا ٜذّٛ  % ٖٔٛ اذٝةخ وم62.41٥

 رةٗق او جمبد اوذصجٝخ عىٙ اوزّجئاد اوٝ ٖٜخ.

 (Random Forest)اٌةبثبد اٌعشٛائ١خ خٛاسص١ِخ  3/5/3

رذج   ٗا تٌٝخ اوتبثبد اوذ ٗائٝخ عُ أصىٗة وىزذىً اٞوٛ رً ر ٜٗ ٔب ثّباً عىٙ      

ٌغٍٗعخ ٌُ أشغب  اوي ا   ٖرضز  ي ٔذْ ا٠صىٗة وىزصّٝف  ا٤ِؾ ا  ٌٖٕبي أ  ٘  

وىزّجئ غٝ  او  ٛ  (CART)ٜغٍع ثُٝ اوزصّٝف اوٍزذ د ٖأشغب  ا٤ِؾ ا   ٕٗ 

(Amel-Zadeh, et al., 2020)   حً ٌب رزٍزع  ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ ث قخ ٖعبد

ٍٖٜمُ وىجبؽش اصز  اي اوتبثبد اوذ ٗائٝخ ٖاوزٗاه اوٙ  .أ ضه ٌيب ِخً ث غ ح اوي ا 

 اوّزبئظ اوزبوٝخ:
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(: ٔزبئج دلخ اعزخذاَ خٛاسص١ِخ اٌةبثبد اٌعشٛائ١خ ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد 6جذٚي سلُ )

 اٌّذبعج١خ

Model 

 ِغزٜٛ اٌذلخ

Accuracy  

(%) 

ِغزٜٛ اٌخطؤ 

error  )%( 
 Fل١ّخ 

 

اٌّغبدخ رذذ 

 إٌّذٕٝ 

ROC 

  

Training set 0.928 0.072 0.908 0.908 

Ten-fold cross-

validation 
0.720 0.280 0.671 0.619 

Train (75%)-Test 

(25%) split 
0.760 0.240 0.698 0.708 

 

 Training Setٍضزٗ٘ ٖٜزضؼ ٌُ اوغ ٖن اوضبثق ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ  ٛ او     

وىجٝبِبد ٖٔذا ٜذّٛ أَ اويًٝ اوزّجئٜخ اوزٛ رّجؤ ثٕب أصىٗة اوتبثبد اوذ ٗائٝخ ٜصه اوٛ ٌب 

% أٚ أَ اويًٝ اوزٛ رّجؤ ثٕب ا٠صىٗة رزضً ثب رةبع ٌضزٗ٘ او قخ ؽٝش أَ 29.2ٜيب ة 

ريز ة ٌُ اوٗاؽ  اوصؾٝؼ  F%   أٚ أَ قٍٝخ 4.9ثٕب ٜجىغ  ٌضزٗ٘ او  ؤ اوزّجئٚ

%  ثٍّٝب 49ٜجىغ   Ten-fold cross-validation  أٌب ٌضزٗٚ 1.212ٖري   قٍٝزٕب 

% عىٙ ٌضزٗ٘ اوز ا ه ثُٝ اوجٝبِبد Training VS Testing Data 46ثىغ ٌضزٗٚ 

جُٝ ٌُ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٠اىٝخ ٖاوٍزّجؤ ثٕب. ٖ ٍٝب ٜزذىق ثبوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ  ي  ر

 ا٢ؽصبئٛ أَ اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ وىتبثبد اوذ ٗائٝخ لبِذ عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:
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%  بِٕب 21.2رجىغ  Training Setِٖم اً ٠َ اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ وٍّٗ ط       

ً وىغ ٖن اوٍذٝب ٚ اوضبثق أٌب عىٙ ٌضزٗ٘ اوٍزبِخ ٌٖضزٗ٘ اوز ا ه  رذزج  ٌٍزبتح ٖ يب

 ٝزجُٝ أَ اوٍضبؽبد  Training VS Testing Dataثُٝ اوجٝبِبد ا٠اىٝخ ٖاوٍزّجؤ ثٕب 

% ٖٔٛ اذٝةخ ٖعبدوخ وم٥ اوٍضزُٜٗٝ عىٙ 41.2%  60.2رؾذ اوٍّؾّٙ رجىغ 

ً و ىٍّٗ ط اوٍذٝب ٚ ٖٔٗ ٌب ٜج ُٔ رةٗق اوتبثبد اوذ ٗائٝخ عىٙ اوزّجئاد اوزٗاوٛ ٖ يب

 اوٝ ٖٜخ. 

 (Suport Vector Machine)خٛاسص١ِخ رعٍُ ا٢ٌخ الإششافٟ  3/5/4

ً ٌُ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ اوذٚ ٜذٍه        رذ   ٗا تٌٝخ رذىً اٞوخ ا٢ش ا ٛ أٜضب

وزّجئ ثبوض٥صه اوزٌّٝخ اوٍبوٝخ ٖاوزضٜٗق عىٛ تٜبدح ا٠داا  ٛ اوزذ ا عىٛ ا٠ٍِبط صً ا

ً ٖٜضٍٛ ثبو جيبد اوةبئيخ اوةباىخ  ً صّبئٝب ٖري ٜ  اِزبعٝخ اوزصّٝع  لٍب ّٜزظ عّٓ ٌصّةب

 ٕٛ ريٗي ثبوزٗاه   اوٍضىٛ عُ ط ٜق  صً   ائظ غٝ    ٝخ وىتبٜخ وٍٗاعٕخ ا٢د بن

ئ اوٍبوٛ ثبو قخ ٖاوٍيجٗوٝخ ٜزً   ٜ اً ٌٖضبوٝبً  ٖثبوّضجخ و ٖ ْ  ٛ ؽه ٌ بله اوزّجاوٛ ؽ٥ً 

 Chen, et)ٌُ  ٥ن قٝبس رّجئاد ٌذّٝخ ٤ِؾ ا بد اوزي ٜ اد عُ اويًٝ اوٍ اٗدح 

al. 2022)   ٖأل د د اصخ(Fischer, et al., 2020)  عىٛ دقخ رّجئ رذىً اٞوخ

ا٢ش ا ٛ ل ٗا تٌٝخ رذىً  باذخ و٣ش اا ثب٠ ثبػ اوةصىٝخ ث قخ عبوٝخ  لٍب أٖاؼ 

 أَ  ٗا تٌٝخ رذىً اٞوخ ا٢ش ا ٛ رذٍه ث مه أ ضه  ٛ اوزّجئ.

وىؾصٗن عىٙ  Pythonٖرضز  ي ٔذْ او ٗا تٌٝخ ث ِبٌظ اوز تٝه ا٢ومز ِٖٛ        

اوٍؾبصجٝخ  ؽٝش رضبع  ٔذْ اوىتخ اوج ٌغٝخ عىٙ اً ٖر تٝه  ِزبئظ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٖاوغ ٜ  ثبوذل  أَ ٔذْ او ٗا تٌٝخ ريٗي ثذٍه اوزّجئاد اصزّبداً 

اوٙ اوجٝبِبد اوزٛ رً رتذٜزٕب عىٙ اوّمبي  ٖق  أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ 

 اوزبوٛ:

ٛاسص١ِخ رعٍُ ا٢ٌخ الإششافٟ ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد (: ٔزبئج دلخ اعزخذاَ خ7جذٚي سلُ )

 اٌّذبعج١خ

Model 

 ِغزٜٛ اٌذلخ

Accuracy  

(%) 

ِغزٜٛ اٌخطؤ 

error  )%( 
 Fل١ّخ 

اٌّغبدخ رذذ 

 إٌّذٕٝ 

ROC 

  

Training set 0.920 0.080 0.907 0.906 

Ten-fold cross-

validation 
0.720 0.280 0.649 0.602 

Train (75%)-Test 

(25%) split 
0.748 0.252 0.697 0.724 
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ٜ رةع ثٓ ٌضزٜٗبد  وىجٝبِبد Training Setأَ ٌضزٗ٘ ٜزجُٝ ٌُ اوغ ٖن اوضبثق       

وىجٝبِبد ٌؾه ا ٤ زجب  او ئٝضٛ    ٖق  ا رةع ٌضزٗ٘ او قخ  ٛ ٔذْ اوّزبئظ ثٍب او قخ 

% أٚ أَ اويًٝ اوزّجئٜخ اوزٛ رّجؤد ثٕب ا٠صىٗة او ئٝضٝخ وزذىً اٞوخ ا٢ش ا ٛ 29ٜيب ة 

% أٚ أَ 2رزضً ثب رةبع ٌضزٗ٘ او قخ  ٖٔذا ٜذّٛ  أَ ٌضزٗ٘ او  ؤ اوزّجئٚ ثٕب ٜجىغ 

 Ten-fold  لٍب ثىغ ٌضزٗٚ 1.214ٗاؽ  اوصؾٝؼ ٖٔٛ رجىغ اقز ثذ ٌُ او Fقٍٝخ 

cross-validation 49 ٚٗؽُٝ ثىغ ٌضز ٛ   %Training VS Testing Data 

% عىٙ ٌضزٗ٘ اوز ا ه ثُٝ اوجٝبِبد ا٠اىٝخ ٖاوٍزّجؤ ثٕب. ٖ ٍٝب ٜزذىق ثبوٍضبؽخ 44.2

اوٍّؾّٙ وزذىً  رؾذ اوٍّؾّٙ  ي  رجُٝ ٌُ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ أَ اوٍضبؽخ رؾذ

 اٞوخ ا٤ش ا ٛ لبِذ عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:

 
%   ٛ اوٍضبؽخ رؾذ اوٍّؾّٙ  ٕذا Training Set 21.6ٖ ٛ ظه ثىٗغ ٌضزٗٚ        

-Ten-fold crossٜذزج  ِضجخ ٌٍزبتح ٖ يبً وىغ ٖن اوٍذٝب ٚ اوضبثق  ثٍّٝب ثىغ ٌضزٗٚ 

validation ٌٖٚٗضزTraining VS Testing Data 61.9  %49.4 ٛ  %

اوٍضبؽبد رؾذ اوٍّؾّٙ ٖٔٛ اذٝةخ ٖعبدوخ وم٥ اوٍضزُٜٗٝ عىٙ اوزٗاوٛ ٖ يبً وىٍّٗ ط 

 اوٍذٝب ٚ ٖٔذا ٜ ن عىٛ رةٗق رذىً اٞوخ ا٢ش ا ٛ عىٙ اوزّجئاد اوٝ ٖٜخ.
 

 ٔزبئج اٌزٕجئ ثبعزخذاَ اٌطشق اٌزم١ٍذ٠خ 3/6

ٜضز  ي اوجبؽش  ٛ ٔذا اوغزا ٌُ او  اصخ ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد 

اوٍؾبصجٝخ ٖرذزج  ٔذْ ا٠صبوٝت ا٢ؽصبئٝخ اوٍزذب ا عىٕٝب  ٛ اوٍغبن اوٍؾبصجٛ 
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  ٖصٝزً ر تٝه ٔذا ا٠صىٗة ٖاوؾصٗن ٌّٓ عىٙ Probitٖاوٍزٍضىخ  ٛ أصىٗة رؾىٝه 

تٚ ٌع اوزّجئاد اوٍضز  عخ ٌُ أصبوٝت رذىً ا٠وخ . رّجئاد ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبوزٗا

 ٖق  أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ اوّزبئظ اوزبوٝخ: 

  Probit(: ٔزبئج رذ١ًٍ أعٍٛة 8جذٚي سلُ )

Parameter Estimate Std. Error Z Sig. 

X1 4.055 0.333 4.757 0.007 

X2 5.044 0.101 6.622 0.038 

X3 6.715 0.333 7.152 0.004 

X4 5.981 0.392 6.165 0.036 

X5 7.160 0.256 6.651 0.010 

X6 3.121 0.201 6.608 0.036 

X7 7.397 0.087 7.258 0.031 

X8 6.435 0.421 6.884 0.019 

X9 3.706 0.063 3.521 0.034 

X10 4.674 0.399 7.405 0.042 

X11 5.118 0.155 3.127 0.040 

X12 4.350 0.235 5.896 0.040 

X13 6.797 0.068 5.363 0.022 

X14 3.465 0.140 6.315 0.043 

X15 7.308 0.198 7.109 0.043 

Intercept 1.563 0.321 0.610 0.005 

Optimal Solution Found Yes 

N 125 

Chi-Square 371.458 

Sig. 0.725 

رٗاىذ وىؾىٗن  Probit أصىٗةِزبئظ رؾىٝه ٖٜزضؼ ٌُ ِزبئظ اوغ ٖن اوضبثق أَ       

   (optimal solution found = Yes)اوٍضىٙ و٥ؽزٍب٤د اوٍزٗقذخ ؽٝش أرضؼ أَ 

ٖٔذا ٜذّٛ أَ ٔذا ا٠صىٗة وٓ اوي  ح عىٛ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ث مه ِبعؼ أٚ 

أَ ا٠صىٗة ٌز بثق  لٍب أرضؼ ٌذّٜٗخ اوٍزتٝ اد او باخ ثبوزّجئ ثبوزي ٜ اد 
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ٝخ  ٌٍب ٜذّٛ أَ وٓ رؤصٝ  ٌذّٗٚ عىٙ اؽزٍبوٝخ ٖعٗد رّجئاد ٌ زىةخ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصج

اوٍؾبصجٝخ عىٙ ٌضزٗ٘ له ٌ بٔ ح ٌُ اوٍ بٔ اد اوٍ  عخ ثذّٝخ او  اصخ  أٌب ِزبئظ 

 وؾضُ اوٍ بثيخ أٖاؾذ وىجبؽش عٗدح ٌ بثيخ اوٍّٗ ط . 9ا زجب  لب

ويًٝ اوةذىٝخ ٖاويًٝ اوٍزٗقذخ لىٍب ٖ وك ِم اً ٠ِٓ لىٍب اِ ةضذ اوة ٖق ثُٝ ا      

اتدادد عٗدح اوٍّٗ ط   ي  أشب د عٗدح اوٍ بثيخ اوٙ اوة ٖق ثُٝ اويًٝ اوٍ بٔ ح 

دوٝه عىٙ أَ  9اوٍ  عخ ثبوٍّٗ ط ٖاويًٝ اوٍزٗقذخ اوٍضز  عخ ٌّٓ   ذ ي ٌذّٜٗخ قًٝ لب

ٚ ٌذّٜٗخ اوة ٖق ثُٝ اويًٝ اوٍ بٔ ح ٖاويًٝ اوٍزٗقذخ ائٝىخ ع اً ٤ٖ ٜٗع  وٕب أ

ؽٝش أَ  9اؽصبئٝخ  ٖ ٛ اٗا  وك رٗاىذ ِزبئظ اوغ ٖن اوٛ ع ي ٌذّٜٗخ قًٝ لب

ٖأ ٝ اً  أظٕ د ِزبئظ رؾىٝه أصىٗة . 1.15ٖٔٛ ألج  ٌُ  1.495اوٍذّٜٗخ لبِذ 

Probit  ًٝوىٍّٗ ط اوضبثق ٌغٍٗعخ اويًٝ اوٍزٗقذخ وىزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖرً ٌيب ِزٕب ثبوي

 بصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ.اوةذىٝخ ٖاوٍزّجؤ ثٕب ث

 ٔزبئج اخزجبساد اٌفشٚض الإدصبئ١خ  3/7

٠غ اا اوزؾيق ٌُ ا٠ص  اوةذىٛ و ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ عىٙ اوزّجئ ثبوزي ٜ اد      

اوٍؾبصجٝخ ٖأص   وك عىٛ ٌٍب صبد رٍٕٝ  او  ه  وذا قبي اوجبؽش ثب زجب    ٖا 

 او  اصخ عىٙ اوّؾٗ اوزبوٛ:

اخزجبساد اٌفشٚق اٌجٛ٘ش٠خ ث١ٓ اٌم١ُ اٌّزٕجؤ ثٙب ٌز١ّٙذ اٌذخً عٓ ٔزبئج  3/7/1

طش٠ك اٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ٚفمبً ٌخٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ ٚالأعب١ٌت اٌزم١ٍذ٠خ )اٌفشض 

 الإدصبئٟ الأٚي ٌٍذساعخ(:

ٜزّجؤ ٔذا اوة ا ثٍ ٘ ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ ثُٝ قٍٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوٍ جيخ      

ٝ  او  ه اوزٛ رً اوزّجئ ثٕب ٌُ  ٥ن ا٠صبوٝت اوؾ ٜضخ  ٖقٍٝخ اوزي ٜ اد وت ا رٍٕ

اوٍؾبصجٝخ اوٍزّجؤ ثٕب ثبصز  اي ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ اوزٛ رً اوزّجئ ثٕب ٌُ  ٥ن ا٠صبوٝت 

 اوزيىٝ ٜخ ٖق  أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ اوغ ٖن اوزبوٛ:

ٛ٘ش٠خ ث١ٓ الأعب١ٌت اٌذذ٠ضخ ٚرذ١ًٍ (: ٔزبئج اخزجبساد اٌفشٚق اٌج9جذٚي سلُ )

Probit ٌٍزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ 

  Variables Mean T 
Sig. (2-

tailed) 

Pair 

(1) 

Accounting Estimates predicted by K-

Nearest Neighbour 
4.350 

4.570 0.000 
Accounting Estimates  predicted by 

Probit Regression 
1.462 

Pair 

(2) 

Accounting Estimates  predicted by 

Neural Network 
6.003 

5.159 0.000 
Accounting Estimates  predicted by 

Probit Regression 
2.170 

Pair Accounting Estimates  predicted by 4.255 6.111 0.000 
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  Variables Mean T 
Sig. (2-

tailed) 

(3) Random Forest 

Accounting Estimates  predicted by 

Probit Regression 
1.487 

Pair 

(3) 

Accounting Estimates  predicted by 

SVM 
4.443 

5.609 0.000 
Accounting Estimates  predicted by 

Probit Regression 
2.163 

 Probitرؾىٝه ٖٜزضؼ ٌُ  وك اوغ ٖن اوضبثق ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ ٌٖذّٜٗخ ثُٝ      

رذىً اٞوخ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ٖاوغ ٜ  لؤؽ  ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ ٖ ٗا تٌٝبد 

ٌٗعجخ عىٙ ٌضزٗ٘ لب خ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖٔذا ٜ ن عىٛ رؾٝز  Tثبوذل  أَ قًٝ 

رىك اوة ٖق و ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٖٔذا ٜزٗا ق ٌع ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ اوزٛ صجق 

وىجبؽش قجٗن اوة ا ا٢ؽصبئٛ ا٠ٖن وى  اصخ عىٙ او مه ع إب  ٖوذوك ٍٜمُ 

رٛجذ فشٚق جٛ٘ش٠خ راد دلاٌخ ادصبئ١خ ث١ٓ ِغزٜٛ ر١ّٙذ اٌذخً عٓ اوج ٜه اوزبوٛ: 

طش٠ك اٌزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ثبعزخذاَ خٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ ٚاٌزمذ٠شاد 

 اٌّذبعج١خ اٌّزٕجؤ ثٙب ثبعزخذاَ الأعب١ٌت اٌزم١ٍذ٠خ.

ٔزبئج اخزجبساد اٌفشٚق اٌجٛ٘ش٠خ ث١ٓ اٌم١ُ اٌّزٕجؤ ثٙب ٌز١ّٙذ اٌذخً عٓ  3/7/2

طش٠ك اٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ٌخٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ ٚاٌم١ُ اٌفع١ٍخ )اٌفشض الإدصبئٟ 

 اٌضبٟٔ ٌٍذساعخ(:

ٜزّجؤ ٔذا اوة ا ثٍ ٘ ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ ثُٝ قٍٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوٍ جيخ 

اوزٛ رً اوزّجئ ثٕب ٌُ  ٥ن  ٗا تٌٝبد رذىً ا٤وخ  ٖقٍٝخ  وت ا رٍٕٝ  او  ه

اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوةذىٝخ وذّٝخ او  اصخ ٖق  أٖاؾذ ِزبئظ اوزؾىٝه ا٢ؽصبئٛ عُ 

 اوغ ٖن اوزبوٛ:

(: ٔزبئج اخزجبساد اٌفشٚق اٌجٛ٘ش٠خ ث١ٓ خٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ ٌٍزٕجئ 10جذٚي سلُ )

 ر١ّٙذ اٌذخً ٚاٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ اٌفع١ٍخثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ٌةشض 

  Variables Mean T Sig. (2-tailed) 

Pair 

(1) 

Accounting Estimates predicted by 

K-Nearest Neighbour 
5.990 

4.366 0.000 

Actual Accounting Estimates 1.588 

Pair 

(2) 

Accounting Estimates  predicted by 

Neural Network 
5.050 

4.118 0.000 

Actual Accounting Estimates 1.458 

Pair Accounting Estimates  predicted by 6.012 7.719 0.000 
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  Variables Mean T Sig. (2-tailed) 

(3) Random Forest 

Actual Accounting Estimates 1.345 

Pair 

(3) 

Accounting Estimates  predicted by 

SVM 
4.119 

5.086 0.000 

Actual Accounting Estimates 2.303 

ٖٜزضؼ ٌُ  وك ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ ٌٖذّٜٗخ ثُٝ اويًٝ اوةذىٝخ وىزي ٜ اد       

 Tٖ ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ  ِٖم اً ٠َ قًٝ  اوٍؾبصجٝخ

ٌٗعجخ عىٙ ٌضزٗ٘ لب خ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖٔذا ٜ ن عىٛ رؾٝزٔب ِؾٗ 

 ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ  ٖٔٗ ٌب ٜزٗا ق ٌع ِضت ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ اوضبثق 

ع إب  ٖوذوك ٍٜمُ وىجبؽش قجٗن اوة ا ا٢ؽصبئٛ اوضبِٛ وى  اصخ عىٙ او مه 

خ ث١ٓ ِغزٜٛ ر١ّٙذ اٌذخً عٓ : رٛجذ فشٚق جٛ٘ش٠خ راد دلاٌخ ادصبئ١اوج ٜه اوزبوٛ
طش٠ك اٌزٕجئ ثبٌزمذ٠شاد اٌّذبعج١خ ثبعزخذاَ خٛاسص١ِبد رعٍُ ا٢ٌخ ٚاٌزمذ٠شاد 

 اٌّذبعج١خ اٌفع١ٍخ ٌع١ٕخ اٌذساعخ.

 ساثعبً: ٔزبئج اٌجذش ٚرٛص١برٗ ٚأُ٘ ِجبلاد اٌجذش اٌّزشدخ

زؾىٝه ثّبا عىٙ ٌب رً ع آ  ٛ ا٢طب  اوّم ٚ ٖوٍب اصزّزغٓ اوجبؽش ٌُ او     

 ا٢ؽصبئٛ وى  اصخ ٍٜمُ ع ا أًٔ اوّزبئظ اوزٛ رً اوزٗاه اوٕٝب اوٍزٍضىخ  ٛ اٞرٛ: 

اؽزٍبوٝخ ر٥عت اوٍ ٜ ُٜ ثيٍٝخ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ عُ عٍ   ٖ وك ٤عزٍبدٔب  .0

عىٛ ريٍٝٝبد  ارٝخ و١ؽ اس اوٍضزيجىٝخ ٌٍب ٜزٝؼ وىٍ ٜ ُٜ اوٍ ِٖخ اومب ٝخ  ٛ رؾ ٜ  

 خ.اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝ

ر ن ٌٍب صخ رٍٕٝ  او  ه عىٛ قٝبي ا٢دا ح ثزيىٝه ٌضزٗٚ ا٠ ثبػ اوؾبوٝخ عٍ اً  .9

لٍؾبٖوخ ٌّٕب وزيىٝه ا٤ِؾ ا بد غٝ  او جٝذٝخ و١ ثبػ ٌُ  ٥ن اصز  إٌب وجذض 

اوٍٍب صبد وز ةٝض ا٠ ثبػ  ٛ اوةز اد اوزٛ رؾيق  ٕٝب او  لخ أ ثبػ عبوٝخ 

 .ا٠ ثبػ عُ اوؾ  اوٍضٍٗػ ثٖٓااب زٕب وىةز اد اوزٛ رّ ةض  ٕٝب 

ري ي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ رّجئاد ٌُ  ٥ن اصز  اي ٌغٍٗعبد لجٝ ح ٌُ اوجٝبِبد  .3

ٖ وك عىٛ عمش أصبوٝت اوزّجئ اوزيىٝ ٜخ اوزٛ رة ا ثّٝخ ٌؾ دح عىٛ اوذ٥قبد ثُٝ 

 اوٍزتٝ اد.

وىجٝبِبد اوزٛ رّجؤ ثٕب   Training Setٍضزٗٚ ٜزضؼ ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ ث .4

ا رةبع ٌضزٜٗبد او قخ  ٛ لٍب رٗاه اوٛ %   29.3 ٗا تٌٝخ ا٠ق ة عب  ثّضجخ 

% أٚ أَ اويًٝ اوزٛ رّجؤ ثٕب 29.2وىجٝبِبد اوٛ ٌب ٜيب ة  Training Setٍضزٗ٘ او

 ٗا تٌٝخ اوتبثخ اوذ ٗائٝخ رزضً ثب رةبع ٌضزٗ٘ او قخ ؽٝش أَ ٌضزٗ٘ او  ؤ 

 % .4.9اوزّجئٚ ثٕب ٜجىغ 
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ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ  اد د٤وخ اؽصبئٝخ ثُٝ رٍٕٝ  او  ه عُ ط ٜق رجُٝ  .5

اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوٍزّجؤ 

 ثٕب ثبصز  اي ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ.

 Probitأصىٗة ا٠صبوٝت اوزيىٝ ٜخ اوٍزٍضىخ  ٛ ٖعٗد   ٖق عٗٔ ٜخ ٌٖذّٜٗخ ثُٝ  .6

 ٖثُٝ  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ وىزّجئ ثبوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ .

رٍٕٝ  او  ه عُ ط ٜق اوزي ٜ اد  ٜٗع    ٖق عٗٔ ٜخ  اد د٤وخ اؽصبئٝخ ثُٝ .4

اوٍؾبصجٝخ ثبصز  اي  ٗا تٌٝبد رذىً اٞوخ ٖاوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ اوةذىٝخ وذّٝخ 

 .او  اصخ

 رزضّٓ ِب ٠ٍٟ:ٚأخ١شاً رمزشح اٌذساعخ ِجبلاد ٌجذٛس ِغزمج١ٍخ ، 

 رؾضُٝ اوٍؾةمخ ٌع اوزّجئ ثبوذبئ  ثبصز  اي اوزذىً اوذٍٝق ٖاوزذىً اٞوٛ 

 رؾضُٝ رٗقذبد ا٠ ثبػ ٖاوذٗائ  غٝ  او جٝذٝخ ثبصز  اي اوزذىً ا٤وٙ. 

  ٗا تٌٝبد اوزذىً اٞوٛ ٖريٍٝٝبد اوٍ اعذُٝ وىٍ بط . 

 

 خبِغبً: اٌّشاجع
 اٌّشاجع اٌعشث١خ 

(    ا٢ صبػ عُ اوزي ٜ اد اوٍؾبصجٝخ 9193  محمد عزاي عج  اوٍغٝ   )أؽٍ   .0

  لىٝخ اوزغب ح    ٌغىخ اوجؾٗس اوٍبوٝخ ٖاوزغب ٜخٖأص ٔب عىٙ ق ا اد ا٤صزضٍب    

 .902-044(   94)0عبٌذخ ثٗ صذٝ   

  ٌذبٜٝ  اوٍؾبصجخ ٖا٤ث٥غ اوٍبوٛ او ٖوٝخ  9103أثٗ ِصب   محمد؛ ؽٍٝ اد  عٍذٓ؛  .9

 ِت اوّم ٜخ ٖاوذٍىٝخ  اوٍمزجخ اوٗطّٝخ  عٍبَ  ا٤ دَ.اوغٗا

ث تتبَ ٌذتتبٜٝ  اوٍؾبصتتجخ اوٍصتت ٜخ   9102وضتتّخ  62قتت ا  ٖتٜتت  ا٤صتتزضٍب   قتتً  .3

 او جذخ ا٠ٖوٙ  اوٕٝئخ اوذبٌخ و ئَٗ اوٍ بثع ا٤ٌٝ ٜخ.
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